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RESUMO

Essa dissertagdo possui como objetivo central analisar a estrutura do processo
migratorio brasileiro através de matrizes de fluxos de pessoas, utilizando os dados do
censo de 2010. Para isso, a metodologia de insumo produto proposta para se atingir tal
objetivo envolve uma adaptacdo da metodologia convencional usada para construir
modelos econdmicos de fluxos comerciais e de investimento, em linha com os estudos
realizados por (CABRER, PAVIA, 2003) e (VAZQUEZ, 2010). Em primeiro lugar, foi
feita uma tipologia de microrregides através dos indices de ligacdo para frente (U;) e
para tras (U;). Estes indices dividiram as microrregides em areas de dispersdo, atragéo e
equilibrantes. Em segundo lugar, o campo de influéncia viabilizou a construcdo de uma
hierarquia dentro do processo migratdrio entre as microrregides de elos mais fortes. Em
terceiro lugar foi calculado o indice do efeito deslocamento da populacdo. Este indice
permite a identificacdo das microrregides onde a recepcao de um imigrante desloca uma
porcdo relativamente grande de sua populacdo nativa para outras localidades. Os
principais resultados obtidos referentes aos indices de ligacdo reafirmam conceitos pré-
estabelecidos como a caracteristica dispersora dos grandes centros econémicos do pais,
alguns deles, Sdo Paulo, Rio de Janeiro e Belo Horizonte e mostram que grande parte
das microrregides nordestinas sdo classificadas como equilibrantes e atratoras. No que
se refere ao campo de influéncia (e.g efeito espraiamento), as microrregifes de maior
capacidade atratora sdo: Belo Horizonte, Porto Alegre, Recife, Rio de Janeiro, Sdo
Paulo, Salvador, Belém, Fortaleza, e Brasilia. JA& para a amostra qualificada da
populacdo, além das anteriormente citadas, a microrregido de Curitiba aparece entre 0s
maiores campos de influéncia. Com relacdo ao indice do efeito deslocamento da
populacdo percebe-se que as principais microrregides, em termos de PIB, apresentam
baixos indices de deslocamento, pois sdo capazes de absorver mais mao-de-obra do que
microrregides com o mercado de trabalho menos dindmico e/ou em processo de
estagnacdo. Sdo elas: Rio de Janeiro, Belo Horizonte, Porto Alegre, Curitiba, Salvador,
Florianopolis, Goias, Brasilia, Natal, e Porto Velho e outras. Para a amostra qualificada
foi identificado quais microrregides deslocam mais populacdo pela chegada de um
imigrante qualificado do estado de S&o Paulo. As microrregides identificadas com os
maiores indices foram avaliadas em estagnadas e/ou atrasadas no que se referem ao
processo produtivo, algumas delas, a microrregido de Traipu no Alagoas, a microrregiao

de Barra do Pirai no Rio de Janeiro, a microrregido do Brejo Paraibano na Paraiba e a



microrregido de Trés Passos no Rio Grande do Sul. Além da anélise descritiva dos
indicadores de maneira isolada a existéncia de autocorrelacdo espacial que identifica a
direcdo e o grau de associacao entre o PIB 2009 (produto interno bruto microrregional
de 2009) e o indice de efeito deslocamento (indice de Vazquez) é testada.

Palavras Chave: Migragéo, Microrregides, Educacéo.



ABSTRACT

This thesis has as its central objective to analyze the structure of the Brazilian migration
process through matrices flows of people, using data from 2010 census. For this, the
input-output methodology proposed for achieving this goal involves an adaptation of the
conventional methodology used to construct economic models of trade and investment,
in line with studies (Cabrer, PAVIA, 2003) and (VAZQUEZ, 2010). Firstly, was
produced a typology of microregions through of the forward linkages (U;) and backward
(U;). These indices divided the areas to microregions of dispersion, attraction and
equilibrating. Secondly, the field of influence enabled a hierarchy into the migratory
process between the microregions with stronger linkages. Thirdly was calculated index
of displacement effect. This index allows the identification of regions where the receipt
of an immigrant moves a relatively large portion of population native to other locations.
The main results concerning bond indices reaffirm pre-established concepts as the
characteristic pushing of the major economic centers of the country, some of them, S&o
Paulo, Rio de Janeiro and Belo Horizonte and built new as feature pulling and balancing
of most microregions Northeast. With regard to the field of influence, the microregions
of greater pulling influence are: Belo Horizonte, Porto Alegre, Recife, Rio de Janeiro,
Sao Paulo, Salvador, Belem, Fortaleza, and Brasilia. Already for qualified sample of the
population, besides the before mentioned, the microregion of Curitiba is among the
largest fields of influence. With respect to the index of the displacement effect of
population, as expected, the main microregions in GDP have low rates of displacement,
they are able to absorb more labor-intensive than microregions with labor market less
dynamic and / or in process of stagnation. They are: Rio de Janeiro, Belo Horizonte,
Porto Alegre, Curitiba, Salvador, Floriandpolis, Goias, Brasilia, Natal, Porto Velho and
others. For the qualified sample was identified which microregions moving more people
by the arrival of an immigrant qualified the state of Sdo Paulo. The microregions
identified with the highest rates were evaluated in stagnant and / or delayed in relation
to the production process, some of the microregion Traipu in Alagoas, the microregion
Barra do Pirai in Rio de Janeiro, the microregion of the Brejo Paraiba and microregion
Trés Rios in Rio Grande do Sul. In addition to the descriptive analysis of the indicators,
the existence of spatial autocorrelation that identifies the direction and degree of
association between the 2009 GDP (gross domestic product microregional 2009) and
the Index of displacement effect (Vazquez index) is tested.

Key-words: Migration, Microregion, Education.
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ANALISE DO PROCESSO MIGRATORIO BRASILEIRO: UMA
ABORDAGEM ESTRUTURAL PARA O ANO DE 2010

1- INTRODUCAO

Com o objetivo de explicar o crescimento e o desenvolvimento regional, a
migracao é vista como um fendmeno que afeta a dinamica demografica e econémica de
uma regido ou pais. Apesar do fenbmeno de migracao ter sido abordado e analisado de
forma mais intensa por métodos econométricos, pouca tem sido a atencdo dada para as
abordagens capazes de explicar o fendmeno de modo estrutural.

A literatura de migragéo pode ser dividida em duas categorias: 1) estudos que
tratam de fatores que influenciam a migracdo (os determinantes da migracdo) e 2)
estudos que abordam as consequéncias dos fluxos migratorios. Desde os anos 1960,
segundo SJAASTAD (1962) a primeira categoria (causas da migracdo) tem recebido
maior atencéo pelos cientistas, portanto poucos estudos se dedicam a segunda categoria.
Por conseguinte o presente estudo se integrard nesta segunda categoria ao se preocupar
em responder as consequéncias dos fluxos imigratdrios no deslocamento da populagéo e
na primeira categoria ao delimitar as regibes classificadas como ‘“atratoras” e
“expulsoras”’de migrantes, e entdo inferir sobre os motivos da migracdo, em ambito
geral e em uma amostra qualificada.

Entre os principais determinantes da migracdo estdo o desempenho das
atividades econdmicas capazes de mover as populacbes em busca de melhores
condi¢bes de vida (REVEINSTEIN, 1885). Por outro lado, as consequéncias da
migracao se constituem em muitos e diversos fendbmenos, porém uma atengdo particular
sera dada aos impactos causados pela chegada dos imigrantes, que afetam a populacéo
nativa (FREY, 1996) e aos deslocamentos internos da populacdo mais qualificada e as
regides que atraem ou expulsam esse tipo de pessoal (DA MATA et al., 2007). Ao
passo que estas teorias buscam explicar o deslocamento populacional e estimar suas
consequéncias, por outro lado, a extrema diversidade entre as regides brasileiras incita a
presenca e importancia do cientista regional na colaboracdo ao tema.

Segundo (PLANE, BITTER, 1997) a migracdo esta entre os cinco temas mais
abordados das maiores revistas de ciéncia regional. Segundo (FRANKLIN, PLANE,
2006) uma problematica limitadora da realizacdo destes estudos consiste na obtencdo de

dados apropriados para os experimentos dos cientistas regionais.
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Devido a diversidade regional brasileira os métodos da ciéncia regional ainda
ndo explorados neste campo contribuem em grande medida para o estudo dos
determinantes e consequéncias do movimento migratorio. Estes estudos representam um
ponto de partida da anélise ao tema com as contribui¢Bes destas ferramentas.

Este trabalho estd em linha com a pesquisa de migracdo dentro da ciéncia
regional realizada por (CABRER, PAVIA, 2003) e (VASQUEZ, 2010). O objetivo
central envolve a analise dos determinantes da migracao interna e as consequéncias dos
deslocamentos populacionais externos no movimento migratério nacional, assim como
a avaliacdo da migracdo no Brasil utilizando as ferramentas cléassicas de analise regional
segundo suas microrregides para o ano de 2010. Para isso, € proposta uma metodologia
de insumo-produto adaptada para analisar a estrutura do processo migratorio brasileiro
através de matrizes de fluxo de pessoas e técnicas de analise regional amplamente
disseminada na literatura, porém ainda ndo exploradas neste tema.

Além deste capitulo introdutdrio esta dissertacdo apresenta mais cinco capitulos.
No segundo capitulo é feito um resgate da ligacdo entre os estudos de migracdo e a
ciéncia regional, a importancia do campo migragdo e a evolugdo do interesse na area. E
feito também uma revisdo sobre os determinantes do movimento migratério e as
externalidades causadas por este movimento. O terceiro capitulo descreve a construcéo
do banco de dados e os procedimentos e limitacdes realizados no modelo utilizado, bem
como uma analise descritiva dos dados de migracdo. No quarto é apresentada a
metodologia adaptada de insumo produto para fluxos demograficos (CABRER, PAVIA,
2003) e (VAZQUEZ, 2010) bem como introduz a analise de campo de influéncia para
estudos de migracdo. O quinto traz a discusséo e apresentacdo dos resultados obtidos
para os diversos indicadores construidos, para amostra geral e qualificada. Por fim, o
sexto traz as conclusdes do trabalho referente as principais contribuicdes ao tema e sua

ligacdo com a literatura preexistente e discuss@es de politicas publicas.

2-FUNDAMENTOS TEORICOS
2.1 - MIGRACAO E A CIENCIA REGIONAL

Segundo (PLANE, BITTER, 1997) ha uma participacdo modesta dos estudos de
migracdo sobre o total de publicagdes nas revistas de ciéncia regional. No periodo de
1955-1994, em uma proporcao de 3.7 a 7.3 % do total de artigos publicados entre os

anos deste periodo, apesar disso 0s autores também verificam um crescimento de
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interesse pelo estudo da area na década 1960 até 1980 devido ao surgimento de métodos
econometricos que se mostraram Uteis para a exploracdo do campo econémico e de
outros determinantes do movimento populacional.

Um expoente dos trabalhos cientificos relacionando migracéo e ciéncia regional
inspirado pelos problemas sociais da década de 1930 foi o trabalho de (Kuznets, 1964)
que ressalta o crescimento econdmico como principal causa da redistribuicdo da
populacdo ao analisar a relacdo entre os diferenciais econdmicos regionais e os fluxos
inter-regionais de migrantes nos Estados Unidos para o periodo de 1870-1950. Em seu
trabalho ele constata que a distribuicdo da populagdo pode ser vista como uma
distribuicdo das oportunidades econémicas das regides e que o crescimento econémico
destas mesmas estdo em funcdo da redistribuicdo dos recursos humanos. A obra da
énfase as caracteristicas dos lugares que recebem e enviam emigrantes e nas
caracteristicas e habilidades das pessoas que se movem para lugares em particular, ou
seja, ele enfatiza esta conexdo, a tendéncia migratoria ser seletiva com respeito as
caracteristicas de sexo, idade, raca, e educacéo, entre outras.

Para o autor a seletividade do migrante pode causar ganhos de longo prazo, em
relacdo as diferencas entre as produtividades do trabalho migrante e ndo migrante o que
por consequéncia influenciaria as diferencas regionais observaveis, segundo o autor o
crescimento pode ser impedido se a migracdo ndo for a chave para o reajustamento das
mudancas de ambiente econémico.

Anselim (2000) contribui ao tema construindo uma tipologia sobre os assuntos
mais abordados em artigos cientificos para as cinco maiores revistas de ciéncia regional
na década de 1990. A temética migracdo aparece em quinto lugar apesar da importancia
do tema justificado pelo autor. Em relacdo aos temas mais abordados e artigos mais
citados nas revistas em geral, o0 campo migracdo aparece entre 0s trés primeiros
colocados. Newbold (2010) realiza um estudo similar e descobre uma queda nesta
participagdo entre o periodo de 2000-2009. Segundo o autor enquanto populacéo e
demografia tém uma grande participacdo nos estudos dentro da ciéncia regional a
parcela de estudos de migracdo é declinante e isto se deve a questdes relacionadas a
captacdo de banco de dados, e treinamento de pesquisadores. Segundo o autor 0s
desafios e dificuldades no tratamento desta area pela ciéncia regional também se
constituem oportunidades de inovacdo para a contribuicdo ao tema que continua tdo ou

mais importante nos dias de hoje.
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Recentemente se destaca na ciéncia regional os estudos que procuram incorporar
0s recursos ainda ndo exauridos das técnicas de analise regionais incluindo o tratamento
do espaco como uma variavel importante para a decisdo de migrar (CUSHING, POOT,
2004). Por outro lado também tem se destacado trabalhos que procuram explicar o
crescimento das cidades através dos fluxos de migracdo (GLAESER et al., 2004), (DA
MATA et al., 2007), (WINTERS, 2008). Estas cidades apresentam caracteristicas
singulares que atraem um tipo especial de migrante, aquele que procura altos niveis de
educacao e que permanece nas cidades apds completar seu ciclo de aprendizado. Estas
cidades que se utilizam dos fluxos migratorios para aumentarem seu nivel de capital
humano crescem em detrimento das outras, pois obtém maiores ganhos de

produtividade.

2.2- DETERMINANTES DO MOVIMENTO MIGRATORIO

Uma das principais teorias que fundamentam os determinantes da migracéo €
construida por (RAVENSTEIN, 1885, 1889), usando dados do Reino Unido para 0s
anos de 1871 e 1881. O autor relaciona os fatores de impuls&o e atragéo (pull and push)
dos fluxos migratérios. Segundo o autor o desempenho das atividades econémicas
provoca maior atracdo de migrantes do que motivos ndo econémicos, porém, mesmo
assim questdes de legislacdo, clima, taxas e impostos e até mesmo compulsdo tem
gerado este fendmeno. O autor intitula seu trabalho como as leis da migracéo,
argumentando a respeito dos fenbmenos responséveis pela migracdo. Embora (LEE,
1966) afirme que a migracdo esteja mais sujeita a ilegalidade do que as leis da
migracdo. Segundo o autor se a migracdo é, em parte, resultado de uma consideracao de
fatores positivos e negativos na origem e destino, entdo, um alto grau de diversidade
entre regides deve resultar em elevados niveis de migracoes.

Os aspectos materiais, 0 crescimento do comércio e da industria sdo as forcas
motrizes que tem movido o homem mais do que todos os outros aspectos em direcéo,
em sua grande maioria, as grandes cidades que tem crescido em detrimento da
populacdo das regides rurais. Entre os fatos mais importantes o autor apresenta o
conceito de municipios de absorcdo e dispersdo. Os municipios de absor¢do sdo
classificados como detentores de uma populacdo maior que a de todos os seus nativos
espalhados pelo pais, estes mesmos sdo de crescimento rapido e atraem os habitantes de

todo pais. Ravenstein (1889) argumenta que estas regides acabam sendo servidas
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indescritivelmente pela oferta de médo-de-obra de municipios menos distantes. Ja os
municipios de dispersao exibem populacdo menor que a de todos os nativos espalhados
pelo pais. Segundo o autor em sua primeira obra os municipios de absor¢do exercem
influencia sobre todo o territério até mesmo nas regides mais remotas que servem
principalmente de auxilio para o reajustamento da mao-de-obra nos municipios
adjacentes aos municipios de absorcao.

Para (LEE, 1966) os fatores de atracdo e repulsdo sdo identificados
tradicionalmente, assim como proposto por (REVENSTEIN, 1885, 1889), porém, as
caracteristicas de atracdo e repulsdo ndo representam o mesmo efeito para todas as
pessoas, o efeito do verdo pode ser negativo para a decisdo de migrar de paranaenses,
mas, 0 contrario pode acontecer para migrantes do Rio de Janeiro, por exemplo. Além
disso, existem fatores de incerteza nas regifes de destino que acabam sendo
considerados apenas no momento de chegada do migrante e assim como para o lugar de
origem uma sobre avaliacdo, ou subavaliacdo, dos efeitos positivos pode ser feita. O
autor quer demonstrar que a soma dos resultados positivos e negativos, em geral, ndo
pode resumir o ato de migrar e que este mesmo esta intimamente ligado com a
informac&o do individuo sobre o destino e a sua condicao para a avaliacdo sobre o lugar
de origem.

De outro ponto de vista, (LEE, 1980) apud (OLIVEIRA, OLIVEIRA, 2011)
propde os determinantes do que ele chama de ato migratério como sendo os fatores
associados aos lugares de origem e destino (que podem ser positivos e negativos), 0s
entraves para o deslocamento e por Gltimo, os fatores pessoais. Para o autor a questao
central de motivacdo € o bindbmio modernizagdo desenvolvimento - econémico. J& para
(SINGER, 1980) apud (OLIVEIRA, OLIVEIRA, 2011), que estuda os determinantes da
migracdo para os paises da América Latina, existem fatores de atragdo nos lugares de
destino dos migrantes, onde o principal fator é a demanda por forca de trabalho, ou seja,
os migrantes sdo guiados pelas “oportunidades econémicas” ¢ a migragdo advinda de
fatores ndo econémicos representaria um risco maior para a insercdo do migrante, que
estaria mais propenso a uma migracdo de retorno, enquanto nos lugares de origem
estariam os fatores de expulsdo como, as mudancas na organizacdo da producao,
influenciada pelas mudancas tecnoldgicas que aumentam o desemprego na area rural, e
o efeito da baixa produtividade da terra que também produz a emigracdo de parte da
populacdo. Portanto, as migracGes internas seriam causadas pelas desigualdades

regionais.
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Os motivos econdmicos também sao tratados como os principais causadores da
migracdo nos estudos de (HARRIS, TODARO, 1970).

Segundo Harris e Todaro (1970) o aumento do desemprego urbano
conjuntamente com o persistente éxodo da populacdo rural para as cidades torna o
debate dos determinantes da migracdo mais aprofundado e interessante ao se esperar um
comportamento racional dos individuos em busca de um determinado bem estar.
Segundo o autor a incompatibilidade da teria classica com a realidade no sentido de
pleno emprego e ajustamentos apropriados de pregos e salarios ddo suporte as
explicacfes imutaveis durante o tempo sobre o fenémeno da migracdo e do
desenvolvimento regional. Em seu modelo o pressuposto crucial feito profere que a
migragdo continuara tdo somente se a renda real urbana, na margem, exceder o produto
real da agricultura. Se os migrantes se comportarem como maximizadores da utilidade
esperada, com efeito, a forca de trabalho urbana se constitui do trabalhador urbano e da
oferta de trabalho de migrantes rurais, nesse sentido o salario minimo urbano
determinado politicamente servird como uma forga equilibradora da migracéo:

WoNin
Wy = ,
u Nu

E|F

Onde o salario real esperado urbano, W;¢, serd o salario minimo real, W,

ajustado para propor¢do da forca de trabalho urbana (trabalhadores urbanos mais

. . N. - ~
migrantes rurais, denotados por N,,) atualmente empregados, N—m e a migracgéo rural para
u

0s centros € uma funcdo positiva do diferencial de salario esperado entre o setor rural e

urbano, escrito formalmente:

. W, N,
Nu=<p< i m—Pq’>
u

@' >0, p(0)=0

Onde N,, é uma derivada no tempo e P q’ é o produto marginal do trabalhador,
com isso, segundo o modelo a migracdo so cessara quando o diferencial de renda for
zero. Conclusdo do trabalho é que enquanto o salario minimo (que é maior do que o

produto marginal da agricultura, pois os setores competem entre si) for determinado no
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setor urbano, o salario esperado surgira e a migracao serd induzida. Um dos problemas a
atribuicdo da saida dos migrantes da area rural ao fato do produto marginal da cidade
ser maior se deve a seletividade dos migrantes (LUCAS, 1997).

E claro que as migragdes estio definidas em termos td0 amplos e comportam
tantos fenémenos individuais, caracteristicos das regides, reestruturacdo econémica, a
histéria dos movimentos populacionais e outros fatores distintos entre si que nenhuma
abordagem seria capaz de explicar com exatiddo estas relaces. Porém (SIMMONS,
1991) argumenta que a solucdo seria tratar o uso de tipologias descritivas, de modo a
isolar o fendmeno e interpreta-lo no marco da analise que se ajuste a cada caso
especifico. Portanto esta revisdo tem a intencdo de abarcar os principais trabalhos que
desenvolvem e fazem mencdo ao desenvolvimento regional como causa e efeito dos
fluxos migratorios e suas vinculagdes com as transformacdes no territério, no mercado

de trabalho e nas configuracdes das regides e sua rede urbano-metropolitana.

2.2.1 - DETERMINANTES DO MOVIMENTO MIGRATORIO QUALIFICADO

A mobilidade da méo de obra qualificada é foco de estudo para a ciéncia
regional, pois é um dos fatores determinantes das disparidades de crescimento entre as
regides ou paises (SCHULTZ, 1961). Assim, alguns estudos destacam a influéncia deste
fator nos processos produtivos das regides afetando as economias de diversas maneiras.
Através de mudanga no financiamento do ensino superior publico local (JUSTMAN et
al., 1997), de diferencas na especializacdo da producédo (EGGER et al., 2007), e de
ganhos de produtividade (BEZERRA, RAMOS, 2009).

Um resultado interessante da investigacdo da fuga de cérebros nos estados
brasileiros esta no estudo de (SABBADINI, AZZONI, 2006). Os autores revelam 0s
principais deslocamentos de cérebros no Pais como um todo, que estavam entre as
regides Sul e Sudeste e o Distrito Federal, assim como os principais ganhadores (Norte
e Centro-oeste) e perdedores (Nordeste) destes deslocamentos. Entre os principais
resultados a relacdo negativa e significante entre programas de pds-graduacdo e
migragdo qualificada é verificada. Este resultado corrobora com a analise exploratoria
dos dados feita com o censo de 2000 onde nota-se que 0s cinco estados sem programas
de pos-graduacdo e a regido Centro-oeste sdo os maiores beneficiados da fuga de

cérebros.
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Para (DA MATA et al., 2007) as cidades inteligentes sdo capazes de atrair um
tipo de pessoal mais qualificado através das caracteristicas do seu mercado de trabalho.
O autor estuda as caracteristicas das cidades brasileiras que atraem 0s imigrantes
qualificados em um modelo de defasagem espacial. E sugerido, que migrantes podem
tomar suas decisdes de acordo com as caracteristicas das cidades de destino (dinamismo
do mercado de trabalho e amenidades). Um ranking das cidades com maior atracdo de
migrantes qualificados é criado. Para isso um indice de migracdo qualificada liquida é
construido pelos autores a partir da comparagdo entre imigrantes qualificados e
emigrantes qualificados do municipio. A localidade de Aguas de S&o Pedro (SP) tem o
maior indice. Para os municipios com mais de 100 mil habitantes a cidade de Sao Paulo
(SP) é a cidade com maior indice de migracdo qualificada do Brasil. Os resultados
revelam que condicionantes mais importantes para a escolha dos migrantes sdo cidades
com mercados de trabalho mais dindmicos (salarios maiores) assim também encontra
relacdes significantes entre migracdo qualificada e amenidades locais como nivel de
violéncia, desigualdade social e variaveis climaticas como invernos e verdes menos
rigorosos.

O trabalho de (BUSH, WEIGERT, 2008) estuda o comportamento dos
graduados dentro dos estados da Alemanha em diferentes periodos de tempo a fim de
captar os determinantes da decisdo de migrar desta parcela mais qualificada da
populacdo. Os principais resultados revelam que 70% dos graduados permanecem nos
estados onde realizaram seus estudos. Além de estatisticas descritivas é possivel
perceber uma relagéo negativa entre migracao e tempo de permanéncia no estado onde
se concluiu os estudos. Os resultados mostram que a migragdo desta amostra da
populacdo responde fracamente as caracteristicas regionais e é mais influenciada por
fatores socioecondmicos como, viver com um parceiro, ter casa propria, filhos, e estudar
numa instituicdo de alta qualidade.

Queiroz e Golgher (2008) investigam se 0 aumento do nimero de trabalhadores
qualificados se da de forma mais rapida em municipios do Brasil que detém um estoque
inicial de capital humano mais elevado daqueles que detém um estoque mais baixo. O
modelo tedrico de convergéncia e divergéncia desenvolvido pelos autores explica a
tendéncia dos mais educados a se moverem para areas inicialmente mais qualificadas.
Esta concentracdo ocorre por duas razdes: a tendéncia das industrias de alta tecnologia
de contratar individuos mais qualificados e a capacidade da concentracdo de pessoas

qualificadas elevarem o0s precos de habitacdo e direcionarem pessoas menos
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qualificadas para outras areas. Consequentemente a concentracdo de capital humano
tem efeitos diretos sobre o ganho salarial e educacional, sendo o primeiro estimado em
3%. O estudo conclui que, portanto, a concentracdo de capital humano é um incentivo
na decisdo de migrar de individuos mais qualificados, que estariam & procura de

“cidades inteligentes”.

2.3- AS EXTERNALIDADES DO MOVIMENTO MIGRATORIO

RAVENSTEIN (1885, 1889) é o pioneiro quando se trata da investigacdo sobre
0s determinantes do movimento migratorio, porém também argumenta sobre seus
efeitos nas regides. Para toda corrente de migracdo existe uma contracorrente em
resposta ao que pode ser necessario para a compensacao da emigracdo, de maior ou
menor magnitude. Para Ravenstein (1885) estes fluxos séo determinados por interesses
econémicos entre individuos de lugares mais desenvolvidos e regides atrasadas do pais.
Ele estima que o impacto da chegada destes imigrantes na cidade de Londres € perto de
50%, dado a entrada de 100 imigrantes 50 nativos se deslocam da cidade para outras
regides ou municipios adjacentes.

Além deste, pode-se observar a tendéncia tedrica e empirica (inclusive em
trabalhos que ndo estdo dentro da ciéncia regional) sobre o estudo dos impactos dos
deslocamentos internacionais nos fluxos populacionais internos, principalmente nos
paises com alta capacidade receptiva de imigrantes e uma estrutura social interna tao
diversa que incita a investigacdo dos porqués que envolvem esta deciséo.

O modelo de insumo produto para analise de fluxos migratorios entre paises e
regides introduzido por (CABRER, PAVIA, 2003) permite caracterizar e classificar as
regides espanholas pelas suas peculiaridades demograficas. Esta matriz é construida a
partir de estatisticas sobre populacdo, movimentos naturais e migracdo para os anos da
década de 1990. A metodologia exposta prové um novo caminho para o estudo dos
fluxos migratorios. Inspirados pelo modelo proposto por Leontief sdo calculados alguns
dos principais indices de investigacdo regional incluindo os efeitos diretos
(encadeamento para frente e para trds) que quantificam a interdependéncia direta dos
fluxos migratorios e os efeitos indiretos (absor¢do e difusdo). Por meio da matriz
inversa de Leontief obtém indices distintos de capacidade emissora e receptora de
populacdo de cada regido. Os resultados sugerem que as regides de Andalucia, Madrid,

Catalufia, Comunidad Valenciana, Pais VVasco, Castilla Ledn, Canarias e Galicia sdo as
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mais dindmicas do ponto de vista de intercambio de populacdo, assim como de maneira
Gnica Canarias, Catalufia, Comunidad Valenciana e Madrid sdo regides chave de
movimentos migratorios, mas Andalucia, Pais Vasco, e Castilla-Leonse se destacam
como regides dindmicas ao expulsar populagdo por seu efeito encadeamento para frente.

Véazquez (2010) construiu um modelo de insumo - produto multirregional para a
Espanha em 2005 e seu principal objetivo era investigar os fluxos de migracdo. O autor
faz a seguinte pergunta: quanto a imigracdo em uma regido i desloca a populagédo para
outras regides incluidas no modelo? A metodologia proposta descreve os fluxos de
migracdo, como uma consequéncia do choque inicial da imigragdo, um conjunto de
efeitos induzidos que redistribuem a populacdo entre as provincias, que sao medidos
pela matriz [I — D]~!. Esta metodologia permite a identificacdo das areas onde o
choque de imigrantes estd correlacionado com um deslocamento maior de populacéo.
Através do indice regional de efeito deslocamento essas provincias sao classificadas. As
regides que apresentam este indice maior que um sdo consideradas dispersoras de
populacdo com a chegada de imigrantes. O caso oposto ocorre quando o indice € menor
do que um. Os resultados revelam que as provincias dispersoras de popula¢do com a
chegada de imigrantes tém apresentado histérico de baixa atividade econdmica e sdo
caracterizadas como as regifes mais pobres do pais, com exce¢do das provincias de
Vizcaya e Pontevedra que contém grandes cidades com um alto indice de atividade
econdmica. Por outro lado, as regides que detém mercados de trabalho mais habeis para
receber estes imigrantes esta relacionado a um deslocamento relativamente menor da
populacdo nativa para outras regides apresentam indice menor do que um. Este grupo é
basicamente formado pelos centros urbanos mais importantes da Espanha como,
Madrid, Barcelona, e Sevilla. Estas areas sdo caracterizadas por terem uma alta taxa de
crescimento econémico nos ultimos anos e tém sua especializacdo em servigos,
industrias de alta tecnologia e agricultura de exportacao.

Para estudar o impacto do fluxo de imigrantes sobre os determinantes da
migracdo interna e seus efeitos sobre o mercado de trabalho (WALKER et al., 1992)
estimam um sistema de varidvel instrumental em trés estagios (3SLS) para o periodo de
1975-1980 nos Estados Unidos considerando trés grupos de mobilidade conjuntamente
dependentes: 1)Imigrantes; 2) Nativos muito qualificados; 3)Nativos pouco
qualificados. Na estimacdo, algum mecanismo de acumulacdo de capital, e algumas
variaveis de controle que influenciam a decisdo de mobilidade tambeém foram incluidas,

como: taxa de salario, taxa de desemprego e outros. Segundo o autor os resultados sdo
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esperados, embora com coeficientes de intensidade variante, entre eles aparece forte
relacdo negativa e significante da chegada de imigrantes como varidvel explicativa para
trabalhadores com caracteristicas similares. A estimativa conta uma perda de um
trabalhador nativo para cada sete imigrantes, porém o contrario ndo é verdadeiro, ou
seja, trabalhadores nativos ndo afetam a chegada de imigrantes. Além disso, 0
crescimento do valor adicionado afeta a variavel imigracdo positivamente, o que afirma
a questdo da reestruturacdo econdmica que realoca os fluxos populacionais.

Kritz e Gurak (2001) estudam os padrdes de saida de migrantes dos estados
americanos para 0s anos de 1985-1990 contando com uma amostra de 5% da populagéo
(estrangeiros residentes e nativos (homens) de 25-60 anos de idade). Aplica-se um
modelo logit de regressdo com varidveis de caracteristicas pessoais como idade e grau
de escolaridade, varidveis de contexto de estado como taxa de desemprego e renda per
capita. Segundo Wright et al. (1997) ndo sdo encontradas evidéncias de que o0s nativos
se comportem de maneira distinta dos estrangeiros no que tange a migracdo para outros
estados devido a imigracédo recente, concluindo que se ndo ha diferenca na resposta de
migracdo dos nativos e estrangeiros entdo nativos ndo estdo mais propensos a migrar
para outras regiGes simplesmente pela vinda de imigrantes. Porém o autor atribui o
resultado contrastante com a maioria dos estudos empiricos e tedricos a falta de
relevancia de se estudar os fluxos migratorios entre estados ao invés de intra-estados,
como caracterizado por estudos demograficos recentes, ou seja, informagdes bastante
heterogéneas entre estados ndo sdo capazes de apresentar este relacionamento positivo
entre imigracao e saida de nativos migrantes para outras regides.

Angrist e Kugler (2003) estudam dados da Unido Europeia para o periodo de
1983-1999 e pretendem relacionar o efeito da proporcdo de imigrantes com a taxa de
emprego de nativos. Os autores inovam ao incluir os efeitos da regulagdo do mercado de
trabalho e a protecdo ao emprego como agravantes desta relagéo, assim como: mercados
de trabalho mais rigidos, custos de entrada de novas firmas, custos de contratagéo, taxa
de substituicdo entre trabalhadores e outros. Estes elementos de caracteristicas
institucionais sdo incluidos, para medir a mitigacdo ou ampliacdo do efeito sobre o
mercado de trabalho interno através das diferencas nas instituicbes entre paises. As
estimativas mostram que o aumento de 10% na proporc¢do de imigrantes decresce em
0,2-0,6 % a taxa de emprego de nativos. Segundo os resultados encontrados a mais
baixa flexibilidade do mercado de trabalho, salarios mais rigidos, aumento dos custos de

contratagdo, assim como do inicio de negécios agravam 0 impacto negativo da



26

imigracao sobre os trabalhadores internos. O estudo conclui que medidas que diminuam
as taxas de emprego podem causar uma competicdo entre imigrantes e nativos.

Os estudos acima descritos fazem mencdo a uma possivel correlacdo entre a
migracéo e os fluxos produtivos. E nessa perspectiva que a proxima sessio adaptara a
metodologia e a seguinte descrevera a analise dos resultados.

A proxima secdo descreve a ligacdo entre o estudo de migracdo e a tradicional
metodologia de insumo produto iniciada nos estudos de (CABRER, PAVIA, 2003) e
(VAZQUEZ, 2010) assim como, introduza adaptacio da interpretacdo do indicador de

campo de influéncia para a analise demogréafica.
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3- DADOS

A base de dados escolhida para realizagdo desta pesquisa foi o Censo de 2010
fornecido pelo Instituto Brasileiro de Geografia e Estatistica (IBGE). O Censo permite
analisar as tendéncias de longo prazo da populacdo migrante (imigrantes e emigrantes)
em nivel de microrregifes e até de municipios. O nivel microrregional foi escolhido
como limite espacial em detrimento do nivel estadual, pois permite uma analise mais
profunda da diversidade brasileira correlacionada ao processo migratério, assim como
permite a andlise do espraiamento destas microrregiGes entre os estados e grandes
regides brasileiras.

O Censo de 2010 contém algumas inovac6es metodologicas e variaveis inéditas
que permitem o exercicio aplicado neste trabalho, além de trazer uma discusséo atual e
necessaria para o campo da migracao.

Este estudo é dividido em duas amostras. A primeira capta os fluxos de
migracdo (entrada e saida de migrantes) entre as microrregides brasileiras, assim como a
emigracdo e imigracdo internacional. A segunda capta a parcela qualificada da
populacdo que migra entre as microrregides brasileiras. Neste caso os dados de
emigracgéo internacional séo inexistentes, o que forga a pesquisa a ser focada em uma
analise interna dos deslocamentos de pessoal qualificado.

Um importante aspecto da construcdo de nossa amostra é a utilizacdo da nova
concepcao de migrantes utilizada pelo IBGE, que classifica como migrantes as pessoas
que se deslocaram para outro estado, microrregido e/ou municipio nos ultimos cinco
anos.

Na construcdo das matrizes de fluxos de pessoas entre as microrregifes para a
primeira amostra foi retirada do Censo a variavel cédigo da microrregido de residéncia
atual e as variaveis de nivel municipal c6digo do municipio em que estava em 31 de
julho de 2005, codigo do municipio de residéncia atual. As variaveis acima estdo
contidas no banco “Pessoas” e foram utilizadas para a construcdo da variavel de
interesse codigo da microrregido de residéncia em 31 de julho de 2005. Também foram
utilizadas as varidveis de nivel internacional. A variavel Pais de residéncia em 31 de
julho de 2005 engloba os imigrantes estrangeiros que vieram para o Pais nos cinco anos
anteriores ao Censo. Ja a variavel Pais de residéncia em 31 de julho de 2010 engloba as
pessoas que estavam morando em algum domicilio particular e que estava vivendo em

outro pais na data de referéncia da variavel. Para captar somente 0s emigrantes dos
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cinco anos anteriores ao Censo também foi utilizada a variavel ano da Gltima partida do
emigrante. Essas duas Gltimas variaveis estdo contidas no inédito banco “Emigragao”.
Na construcdo das matrizes de fluxos de pessoas entre as microrregifes para a
segunda amostra foram utilizadas as mesmas varidveis da primeira amostra, exceto as
de nivel internacional, no entanto, a variavel espécie do curso mais elevado concluido é
usada para restringir a amostra a pessoas que tenham ensino superior ou mais anos de
estudo, visto que o objetivo € a captacdo dos fluxos de migracao do pessoal qualificado

entre as microrregides.

3.1-MIGRACAO INTERNA

ApOs o banco “Pessoas” ser aberto e a amostra do Censo ser selecionada para 0s
migrantes internos do pais, segundo a nova definicdo de migrantes, ou seja, eliminam-se
as informagdes dos individuos que ndo migraram para um municipio diferente nos
Gltimos cinco anos, o nimero de pessoas entrevistadas de 20.635.472 se reduz para
2.056.906. Nessa amostra reduzida eliminam-se as informacdes onde o individuo
conhece o municipio atual de residéncia, mas ndo o anterior, 0 nimero da amostra cai
para 2.039,832. Além disso, as pessoas que migraram dentro da microrregido de origem
também sdo descartadas, reduzindo a amostra para 1.172.583 (6 % em relacdo ao total
inicial).

Para construir a amostra de migracdo qualificada o mesmo procedimento é
realizado, contudo, incluindo o abatimento dos individuos que ndo possuem curso
superior ou mais anos de estudo, através da variavel espécie do curso mais elevado que

concluiu. Isso reduz a amostra para 96.031 (0,5 % em relacéo ao total inicial).

3.2-MIGRACAO INTERNACIONAL

A construcdo da amostra de imigrantes estrangeiros foi realizada de forma
similar a construgdo da amostra de migracdo interna. Apds a eliminacdo dos nédo
imigrantes estrangeiros, ou seja, 0 abatimento das informacdes de individuos que nédo
sdo estrangeiros e que ndo migraram para 0 pais nos ultimos cinco anos, a amostra de
20.635.472 cai para 26.190. Para a constru¢do da amostra de emigracéo se procedeu de
forma diferente. Apds aberto o banco “Emigragdo”, a amostra é restrita aos emigrantes
de até cinco anos anteriores ao Censo utilizando a variavel ano da Gltima partida do

emigrante, o que reduz a amostra para 30.234 observacoes.
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3.3-PESO AMOSTRAL

Para a construcdo das matrizes com os fluxos totais de migracéo € preciso levar
em conta alem das observacdes, o peso amostral que expandira a amostra de acordo
com a imputacgdo destes pesos por individuo e\ou unidade domiciliar.

O Censo é uma pesquisa realizada por amostragem probabilistica, cada unidade
selecionada na amostra representa, também, outras unidades que fazem parte da
populacédo alvo. Assim, para cada unidade domiciliar selecionada na amostra do Censo
2010, a ela é associado um fator de expansdo ou peso. Esse peso é obtido através do
ajuste de um peso inicial dado pelo inverso da fracdo amostral efetiva, que é o nimero
total de domicilios recenseado dividido pelo nimero de domicilios selecionados para a
amostra em uma determinada area geografica.

A amostra de migracdo interna ndo qualificada de 1.172.583 (um milh&o cento e
setenta e dois mil e quinhentos e oitenta e trés) observagdes se expande para 10.510.690
ao incluir a imputacdo dos pesos amostrais, 0 mesmo acontece com a amostra interna
qualificada, de imigracdo e emigracao internacional que se expandem para 1.061.109,
278.461, e 386.214 respectivamente.

3.4- ESTATISTICAS DESCRITIVAS

Dispondo dos dados do Censo 2010 é possivel identificar os primeiros tragos do
movimento migratorio brasileiro. Os estados da Bahia (248128,50) e Sdo Paulo
(272206,20) apresentam respectivamente o maior saldo emigratorio (emigrantes menos
imigrantes) e imigratério (imigrantes menos emigrantes) do Brasil. Isso demonstra a
caracteristica atratora do estado de Sdo Paulo como um todo, ao contrario da regido
metropolitana do estado que tem saldo migratorio negativo (-389863,27) e apresenta
caracteristicas dispersoras de migrantes. O estado da Bahia apresenta caracteristicas
mais homogéneas em relagdo as suas microrregides. Em sua maioria apresentam saldo
migratorio negativo (ver anexo I) acompanhando a desenvoltura dispersora de migrantes
do estado.

Observando na tabela 1 a entrada e saida de migrantes (incluindo os fluxos
internacionais) dos estados brasileiros é possivel verificar que os estados do Acre e de
Roraima possuem as menores participacGes respectivamente no impacto sobre o
deslocamento total da populacdo. Esse papel minimo representado pelo estado do Acre

no processo migratorio brasileiro, fez com que na auséncia de dados da saida de
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emigrantes qualificados do Brasil no periodo de 2010, o exercicio para amostra
qualificada realizado torna exdgeno este estado para a construcdo do modelo de insumo
produto construido por (CABRER, PAVIA, 2003) e (VAZQUEZ, 2010).

TABELA 1 - Participacdo da migracédo estadual (%) - 2010

ESTADOS ENTRADA SAIDA
Rondbnia 1.44 1.36
Acre 0.28 0.28
Amazonas 1.41 1.19
Roraima 0.36 0.23
Para 4.19 4.58
Amapa 0.45 0.26
Tocantins 1.32 1.26
Maranhéo 2.63 4.16
Piaui 1.16 1.81
Ceara 3.18 3.81
Rio Grande do Norte 1.82 1.69
Paraiba 1.69 1.97
Pernambuco 3.35 4.04
Alagoas 1.28 2.01
Sergipe 1.04 0.98
Bahia 5.64 7.86
Minas Gerais 9.22 9.53
Espirito Santo 2.26 1.72
Rio de Janeiro 5.12 4.97
Séo Paulo 23.00 20.28
Parana 6.63 6.73
Santa Catarina 5.09 3.45
Rio Grande do Sul 5.24 5.91
Mato Grosso do Sul 1.97 1.77
Mato Grosso 2.94 2.77
Goias 5.41 3.57
Distrito Federal 1.86 1.79

Total 100.00 100.00

Fonte: Elaboracéo Prépria segundo os dados do Censo 2010.

O Censo 2010 confirmou algumas tendéncias anteriores dos fluxos migratérios e
revelou novos espacos de redistribuicdo espacial. Mostrou que os deslocamentos
populacionais internos movimentaram em 2010 mais de 10,5 milhGes de pessoas entre
as regides brasileiras. Entre os resultados € possivel afirmar que a regido Nordeste
obteve a maior perda (700,32 mil pessoas), enquanto que as demais regides exibem

saldo positivo. O Centro-Oeste exibe ha dez anos o posto de segundo maior saldo
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migratorio (252,558 mil).Segundo OLIVEIRA e OLIVEIRA (2011) ela pode estar se
tornando um polo de atracdo de populacdo das demais regides brasileiras. A mudanca
expressiva acontece na regido Sul que sai da posicdo de perdedora liquida para

ganhadora liquida.

Tabelas 2 - Imigrantes, Emigrantes e Saldo Migratério das
Grandes Regides - Censo 2010

Grandes Regifes 2010 - -

I E Saldo Migratorio
Norte 1.004.893,0 968.960,3 35.933
Nordeste 2.326.328,4 3.026.630,9 -700.303
Sudeste 4.132.476,8 3.797.432,3 335.045
Sul 1.765.196,0 1.688.429,4 76.767
Centro 1.281.795,7 1.029.237,0 252.559

Fonte: Elaboracdo Prépria com base no Censo 2010. (Na segunda e
terceira coluna constam os valores de Imigracdo e Emigracdo
respectivamente).

A regido Sudeste ainda € a regido que mais se beneficia das migracGes, porém é
a maior perdedora quando se trata de pessoas qualificadas (24,339 mil) seguida pelo Sul
(7,201 mil) e Nordeste (2,990 mil). O Centro-Oeste e Norte permanecem com saldo
positivo, 0 que evidencia sua caracteristica atratora de populacao.

Tabela 3 - Imigrantes, Emigrantes e Saldo migratério de populacéo
qualificada das Grandes Regides - Censo 2010

x 2010
Grandes Regioes | | E | Saldo Migratério
Norte 66.696,7 57.053,6 9.642
Nordeste 159.844,8 162.835,0 -2.991
Sudeste 496.126,9 520.466,2 -24.338
Sul 211.528,9 218.730,0 -7.200
Centro 126.911,5 102.024,0 24.888

Fonte: Elaboracdo Prépria segundo os dados do Censo 2010. (Na
segunda e terceira coluna constam os valores de Imigracdo e Emigracédo
respectivamente).

Ao longo do século XX os dados censitarios tém mostrado um decaimento do
estoque de imigrantes. Verifica-se um forte declinio da participa¢do dos imigrantes na
populacéo total. A partir dos dados censitarios, na década de 1980 foi estimado que 912

mil imigrantes viviam no pais. Esse total caiu para 767,781 mil em 1991. Em 2000 esse
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total atinge 651,226 mil, a maioria deles é sobrevivente dos grandes fluxos das etapas

anteriores. Em 2010 so a entrada de imigrantes no pais atingiu 278,461 mil.

A figura 1 mostra as microrregides que receberam imigrantes internacionais
acima da media das microrregides brasileiras em 2010 segundo os dados do Censo
demogréfico para este ano. Esta figura ajuda a descobrir as caracteristicas das areas do
pais que se mostram mais atraentes aos olhos dos imigrantes estrangeiros nos ultimos

anos.

Figura 1 — Fluxo de Imigracéo Internacional em 2010

o0 L= oo OO Miss

Legenda
Recepcdo de imigrantes abaixo da média
Recepcio de imigrantes acima da média

Elaboragdo Propria

Percebe-se, por meio da Figura 1, um grande fluxo de imigrantes estrangeiros
para as regides mais desenvolvidas do pais. A regido Sudeste recebe o maior nimero de
imigrantes deste periodo como o esperado, devido a sua forte dindmica econémica
superior as outras regides do pais, principalmente a microrregido de Sdo Paulo que

recebe (42.806 mil). Também se encontram acima da média de recebimento de
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imigrantes as microrregides de Curitiba (8.721), Londrina (4.424), Foz do lguagu
(7.445) e Porto Alegre (4.599) no Sul do pais, as microrregides de Manaus (1.821 mil) e
Porto Velho (994) no Norte, Brasilia (6.435) e Goiania (6.919) no Centro-Oeste, e
Fortaleza (2.935 mil) e Porto Seguro (2.295) no Nordeste.
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4- METODOLOGIA

Dentro da literatura de migracdo que conta com as ferramentas de insumo
produto estdo presentes os trabalhos de (CABRER, PAVIA, 2003) e (VAZQUEZ,
2010) que inspirados nas técnicas tradicionais de insumo produto modelam os fluxos
demogréficos inter-regionais e intrarregionais para conhecer o papel das regides no
processo migratorio explorando a representacdo do fenémeno de acordo com a
metodologia de insumo-produto.

Alguns pressupostos do modelo tradicional de insumo produto recebem uma
adaptacdo e interpretacdo para o modelo de fluxos demograficos. Analogamente ao
modelo tradicional, onde uma determinada quantidade de insumos se torna produto
numa proporcao fixa no curto prazo, assegurada pela hip6tese de auséncia de mudangas
técnicas neste periodo de tempo, no curto-prazo (e.g até cinco anos) em que um
individuo é considerado um migrante, ndo existem mudancgas estruturais nos
coeficientes fixos que determinam quantas pessoas serdo atraidas ou deslocadas nos
movimentos migratorios.

A metodologia proposta para suportar 0s objetivos iniciais da presente pesquisa
necessita da construcdo de uma matriz insumo produto de fluxo de pessoas que
considerara 558 microrregides, assim como os fluxos emigratorios e imigratdrios de
cada regido do Brasil para o periodo decenal de 2010. A tabela 4 exemplifica que o
equilibrio demografico de um conjunto de regibes pode se expressar de forma matricial
inspirados no modelo de Leontief, onde o elemento tipico m;; representa o nimero de
pessoas que se deslocam da regido i para a regido j. Na tradicional matriz de insumo
produto as colunas representam os insumos e as linhas os produtos de cada setor, para

uma matriz de fluxo de pessoas o elemento n; representa o imigrante da regido de
dentro da nagdo para a regido j e f; os imigrantes de fora do pais. A soma destes dois
componentes forma 0S insumos da matriz, representada por
x;. Nas linhas se encontram o elemento e; representando o nimero de emigrantes das j
regides para a regido i e a; 0s emigrantes para fora do pais. A soma destes dois
componentes forma 0S produtos da matriz,

Xi.
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Tabela 4 - Estrutura de uma matriz de insumo produto de fluxos de migracao

Regides Regido 1 Regido 2 Regido 3 Regido N e a nm X
Regido 1 0 mys My, Mmyy ey =3 imy a, nmy X1
Regi&o 2 My, 0 My myy e = Y my; a, nm, X,
Regido 3 May ms, 0 Mmay ez = Z?’:l m3; as nms X3
Regido N My, My» Mys 0 e =XV my; | ay nmy Xy
N
ny= ) m
n n=3amy | np=Yimy, | ng =N mg ! ; "
f fi fo f3 fu
X Xy X, X3 Xy

Fonte: Vazquez (2010)

O equilibrio demografico de uma regido para o periodo t pode ser representado

da seguinte maneira:

X =[am] + [e; + a;] 1)

A equacdo 1 pode ser expressa em maiores detalhes. A varidvel saldo

migratério, Am;, pode se decompor pela origem e destino de varios componentes:

Am; = [f; +n;] —[e; + a;] )
ou
nm = [f +n] + [e + a] (3)

De modo que substituindo a equagdo (2) em (1) se obtém a equacdo (4) que

reflete o equilibrio demografico de uma regido em um periodo de tempo:

X =[fi +n] 4)
ou
Xf=[f; + T my] (5)

Um dos pressupostos basicos do modelo de insumo produto € que os fluxos
inter-regionais de pessoas da regido i para a regiao j dependem do fluxo total de pessoas
da regido j para 0 mesmo periodo. A analise de insumo produto explora a natureza desta

relagdao de maneira que seja m;; 0 fluxo de migrantes da regido i para a regido j e th 0
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- . ~ mj; .. .y
fluxo total de pessoas da regido j, entdo a;; = Y‘t’forma o coeficiente que medira o
j

volume de migracgdo inter-regional que se move da regido i para a regido j em termos
relativos ao numero de influxos recebidos na regido j. Este coeficiente é calculado pelo
método desenvolvido por Leontief e, supostamente, seré fixo durante o tempo. Para um
a;; = 0.02 este indice implicaria que para cem emigrantes da regido i 2 vivendo nesta

regido imigram para a regido j. Por outro lado, pode se obter os coeficientes técnicos

calculados pela ética dos multiplicadores para frente, onde a;; = 713 forma o coeficiente
i

que medira o nimero de migracdo inter-regional que se move da regido i para a regiao j
em termos relativos ao nimero de influxos recebidos na regido i (multiplicadores para
frente). Para um a;; = 0.02 este indice implicaria que para cem imigrantes que chegam
aregido i, duas pessoas vivendo nesta regido sdo deslocadas para a regiao j.

Esta relacdo pode se expressar também em forma vetorial através da equacéo
escrita em termos da matriz de coeficientesA = MX~1 e/ou D = X~1M em termos da

chegada de imigrantes (f) que representa o vetor exdgeno de demanda final do modelo:

X = AX + f (multiplicadores para tras) (6)
ou
X = XD + f (multiplicadores para frente) @)

As equac0es (6 e 7) permitem estudar os efeitos demograficos diretos dos fluxos
inter-regionais sobre as regides, porém é com a matriz inversa dos coeficientes
demograficos B=(I—A)t e G=({—D) ' que é possivel analisar os efeitos
indiretos dos fluxos migratorios e explicar as mudangas no fluxo bruto de pessoas (X)
correlacionadas as mudancas na imigracéo (f), como esta formalizado nas equacdes (8
e9):

X=U-A)"1f=Bf 8)
ou

X=fU-D)"=fG ©)



37

De fato, a partir da matriz de coeficientes técnicos demograficos mostrada nas
equacOes (6 e 7) e das matrizes inversas de Leontief e Gosh, equacdes (8 e 9) se pode
definir diversos indices que permitem estudar as caracteristicas e intensidades dos
efeitos derivados dos fluxos migratorios e identificar as regides que exercem um papel
estratégico na circulagdo dos fluxos populacionais. Cabe destacar os indices de ligacéo
para frente e para tras que determinardo o poder de dispersar populacdo acima da média

do pais e 0 poder de atracdo de populagédo das regides em relacdo a média do pais.
4.1 - INDICE DE LIGACAO PARA TRAS:

b.
_ I

Uj =4

(10)
bj, . - : .
Onde '/n é o valor médio dos elementos na linha da matriz inversa de

Leontief, B*é o valor médio de todos os elementos da inversa de Leontief e n é o
namero de regides. As regides que apresentam U; > 1 correspondem as regides que
para suprir suas necessidades demograficas atraem populacdo acima da média nacional,

estas regides sdo consideradas como regides de alto encadeamento para tras.

4.2 — INDICE DE LIGACAO PARA FRENTE:

bi./n

U.
l B*

(11)

b,/ . .. : x
Onde ‘-/n é o valor médio dos elementos na coluna j. As regides que

apresentam U; > 1correspondem as regides que com um aumento da populagéo global
necessita responder com um aumento no nimero de emigrantes em relagdo a media
nacional, estas regides sdo consideradas como regides de alto encadeamento para frente.
Aqui também é feito uma ligacao entre a literatura de migracdo que introduz o conceito
de municipios de absorcdo e dispersdo. As regides que absorvem populacdo acima da
média nacional sdo consideradas atratoras (de absorcdo). A dinamica do seu mercado de
trabalho necessita ser suprida pela chegada de novos imigrantes (SJAASTAD, 1962).
Esta analise pode ser feita para imigrantes qualificados. Esta Ultima € interessante no
ponto de vista de Da Mata et al.(2007) para identificar “cidades inteligentes”. As
regides que dispersam populacdo acima da média nacional sdo consideradas expulsoras.

As caracteristicas do mercado de trabalho destas regides podem ser insuficientes para
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suprir o desejo econdmico de todos os seus cidadaos. Ja as cidades capazes de absorver
e atrair populacdo acima da media sdo consideradas equilibrantes do processo
migratorio, ja que demonstram ser regides que recebem um grande numero de
imigrantes e a0 mesmo tempo propiciam um contra fluxo de emigragdo em menor,
maior ou igual proporgéo. Estas cidades podem ser consideradas decisivas no processo

migratorio ao apresentar caracteristicas de atracao e dispersdo da populacao.

Tabela 5 - Regibes de absor¢éo e dispersdo

Ui >1 Ui <1
Regides que absorvem populacéo
Up>1 Regiéo Equilibrante acima da média nacional -
ATRATORAS

Regides que dispersam populacéo
Ui <1 acima da média nacional-
EXPULSORAS

Regibes que ndo exercem influéncia
significativa no seu saldo migratério

Fonte: Elaboracdo prépria com base no estudo de (CABRER, PAVIA, 2003).

4.3 - O ENFOQUE DO CAMPO DE INFLUENCIA

Na teoria econémica o termo campo de influéncia é utilizado para descrever,
como se distribuem as mudancas dos coeficientes diretos de comércio no sistema
econdmico, permitindo, desta forma, determinar quais as relacdes entre os setores que
seriam mais importantes dentro do processo produtivo. Em outras palavras, quais 0s
elos produtivos mais importantes. Esta metodologia € adaptada para identificar regides
que dispersardo emigrantes em um conjunto de regides dentro de seu campo de
influéncia em resposta a algum incremento na base de dados do modelo de insumo
produto e/ou regides que atrairdo imigrantes de seu campo de influéncia para suprir suas
necessidades demograficas. Assim serd permitido ter uma dimensdo espacial do
processo de migracdo por meio dos resultados do campo de influéncia.

Tomando por base a ideia de andlise sistémica proporcionada pelo modelo de
insumo-produto é possivel evidenciar como choques nas relagdes técnicas de fluxos de

pessoas, em uma determinada regido, se distribuirdo espacialmente. Trata-se de um



39

ponto de vista alternativo e mais compreensivo da forma de se medir linkages, porém
este conceito ndo estd dissociado dos indices de ligacdes sendo uma metodologia
complementar a ja apresentada anteriormente. Com base na matriz inversa de Leontief
(equacéo 8) ou de Gosh (equacéo 9) segundo Miller e Blair (2009) esta abordagem pode
ser implementada por multiplicadores para trds e/ou para frente, o que diferird é a
interpretacdo dos mesmos.

O campo de influéncia calculado pela dtica dos multiplicadores para tras
identificara as regides com capacidade de atrair imigrantes de um ndmero de regides
acima da média, enquanto o campo de influéncia calculado pela Otica dos
multiplicadores para frente identificara as regides que detém capacidade de expulsar
populacdo para regides dentro de seu campo de influéncia. Através da matriz de
coeficientes técnicos A = |a;;| elouD = |d;;|e da matriz de variagdes incrementais

E = |g;| nos coeficientes diretos sio calculadas as respectivas matrizes inversas

B(e)=[I—A—el™ = |bj(e)| elou G(e) = [I =D — €]~ = |g;;(e)|-

Segundo Miller e Blair (2009), caso a variacdo seja pequena e sd ocorra hum

coeficiente direto, isto é:
gj=¢€sei=1,]=];
gj =€se L #1i,0U,j #J;

Entdo o campo de influéncia desta variacdo pode ser aproximado pela expressao:

F(ey) = [B(Zﬁ (12)

i
Onde F(eij) e uma matriz (nxn) do campo de influéncia do coeficiente a;;.

Para determinar quais seriam os coeficientes que possuiriam 0S maiores campos

de influéncia, é necessario associar-se a cada matriz F(e;;) um valor que seria dado por:

Sij = Zn:zn:[fkl(gij)]z (13)

k=11=1
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Onde S;; é o valor associado a matriz F(eij). Portanto, os coeficientes diretos que
possuirem os maiores valores de S;; serdo aqueles com os maiores campos de influéncia

dentro da economia.
4.4- INDICE REGIONAL DO EFEITO DESLOCAMENTO

O uso da matriz G = (I — D)~! desempenha um papel fundamental para a
construgdo deste indice, mesmo que os elementos d;; sejam zero, ou seja, que ndo haja
fluxos inter-regionais para regides especificas, os elementos g;; serdo diferentes de zero
para estas regides, pois 0s mesmos captam os efeitos indiretos, por exemplo, ao passo
que, a regido i tem sua populagdo deslocada para a regiéo j pela chegada de imigrantes
ao mesmo tempo alguma populacédo da regido j se desloca para a regido h. Portanto estes
coeficientes indiretos medem a quantidade de pessoas que sdo deslocadas da regido i
para a regido j devido a recep¢do de um imigrante.

Véazquez (2010) constroi um indice capaz de medir quais regifes impelem mais

de sua populacdo para fora quando recebem imigrantes através do seguinte vetor:

p=[-D]k (14)

Ondei representa um vetor de valores unitarios e os elementos p; medem
quantas pessoas sao deslocadas para N regiGes como uma consequéncia da chegada de
um imigrante na regido i. Desta forma podemos interpretar que um elemento de
p; = 1.80 e o recebimento de 1000 imigrantes na regido i causard um fluxo total de
1.800 pessoas no total de N regides. Deste montante, 800 pessoas séo deslocadas para
migracdes inter-regionais pela recep¢do de 1000 imigrantes na regido i.

Segundo o autor este indice pode ser usado como uma ferramenta de simulagéo a
dar diferentes respostas regionais em relacdo a diferentes choques produzidos pela
chegada de imigrantes. Portanto um indice p; relativamente alto significa que esta
regido possui caracteristicas que, quando imigrantes sdo recebidos, as pessoas Sao
conduzidas ao deslocamento para outras regides. Isto pode revelar determinadas
caracteristicas sobre o mercado de trabalho desta regido, que pode ser identificada como
uma regido cujo mercado de trabalho ndo pode absorver os choques de oferta e precisa
empurrar trabalhadores para o mercado de trabalho de outras regides. A situagdo oposta
ocorre quando a regido apresenta um p; relativamente pequeno e tem caracteristicas de

uma regido que nado requer deslocar uma grande parte de sua populacdo guando recebe
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imigrantes. As razdes destas absor¢Oes e/ou dispersdes demograficas no estudo de
(VAZQUEZ, 2010) se limitam a dindmica de mercado, porém, elas se estendem quando
0 pais estudado tem dimens6es continentais, e desequilibrios regionais intensos, como o
caso brasileiro. Com o intuito de construir um indice comparavel com a média e entdo
conhecer quando um p; é relativamente grande ou pequeno, o indice p; é modificado da

seguinte maneira:

« _ =Dt
U i'NI-p]ti

(15)

Quando p; € maior do que um isso implica que essa regido gera um grande
deslocamento de pessoas quando imigrantes chegam nela e € menor que um quando o

oposto acontece.

Com base nos indicadores acima descritos serd possivel fazer uma andlise
sisttmica do processo migratorio brasileiro. Por meio dos indicadores € possivel

verificar as seguintes questdes no &mbito microrregional:

a) Poder de disperséo;

b) Poder de atracéo;

c) Construcdo de tipologias microrregionais em termos de deslocamento
populacional;

d) Awvaliacdes espaciais em termos de encadeamento espacial do processo de
deslocamento populacional; e;

e) Indice de deslocamento.
4.5 - AUTOCORRELACAO ESPACIAL BIVARIADA

As técnicas utilizadas para a analise de dados espaciais foram, | de Moran
Global Bivariado e Autocorrelagdo Espacial Local Bivariada — Local Indicator of
Spatial Association (LISA Bivariado). A matriz de pesos espaciais W tem um papel
importante para os coeficientes de autocorrelacdo espacial. Os pesos sd@o ndo-nulos
quando as observacdes sdo contiguas ou quando estdo dentro de certa distdncia uma da
outra. A matriz de pesos espaciais contém a informacdo do quanto a interacdo € mais

forte no caso de regides proximas (geografica ou economicamente), e mais fraca no
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caso de regides mais distantes. Entre as diversas formas de se estabelecer a matriz de
pesos espaciais, foi utilizada neste trabalho a matriz W baseada na ideia de k vizinhos
mais proximos, w;;(k). Trata-se de uma matriz binaria cuja convencéo de vizinhanga é
baseada na distancia geogréafica. Formalmente:

wes () = {1 ser;j < ri(k)}

2sery; > (k)

Onde a distancia de corte para a microrregido i € r;(k) , afim de que esta regido
tenha k vizinhos. Por definicdo r;;(k) = 0, pois uma regido ndo influencia a outra.
Neste trabalho a matriz de k vizinhos serd escolhida testando os residuos para
autocorrelagio espacial através do Indice Global de Moran nas matrizes dos 20 vizinhos
mais proximos. A matriz com o maior indice de Moran estatisticamente significativo
sera escolhida, este critério € conhecido com critério de Baumont (2004).

Entre as medidas de autocorrelacéo espacial comumente referenciadas destaca-se
o Indice Global de Moran, que nos permite averiguar a existéncia de dependéncia
espacial em diferentes lugares ou, caso contréario, indica-nos uma distribuicdo
espacialmente aleatéria do par de variaveis. Para a determinacdo da autocorrelacao
espacial usando o indice Global de Moran (ou | de Moran) entre k vizinhos, usa-se a

seguinte férmula:

[ = (nZWij (Zi—Z_)(Zj—Z))

So Xi(zi—2)? (16)

Onde o numerador é dado pela covariancia espacial entre as variaveis de
interesse na forma de produto cruzado e o denominador expressa a variancia dos dados
z'z (sendo z o valor da variavel de interesse padronizada) e W a matriz de pesos
espaciais.

As associacdes espaciais podem ndo ser bem refletidas por um indice Global,
dado que existem muitas diversidades regionais entre as microrregides de um amplo
pais, portanto um meio de identificar associacdes espaciais através de um indice local de
autocorrelacdo espacial é o indicador LISA (Local Indicator of Spatial Association).
Este indicador permite determinar um indice de autocorrelacdo espacial para cada area,
permitindo a identificacdo de agrupamentos (clusters), onde a associacdo espacial é

significativa, partindo da seguinte formula:



n
_ ZiXj=1 WijZj

n 2
j=1%j
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(17)
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5 - RESULTADOS

O calculo dos indices de ligacdo para frente (U;) e para tras (U;) possibilitam a
descoberta das regides que apresentam fortes encadeamentos para frente e/ou para
tras.As regides que apresentam U; > 1 sdo regides que,com um aumento da populacao
global, necessita responder com um aumento no nimero de emigrantes em relacdo a
media nacional. Estas regides sao consideradas expulsoras de populacao, pois expulsam

populacdo acima da média nacional.

Os resultados dos indices de ligacdo para frente e para tras segundo a amostra
geral da populacéo retirada do Censo de 2010 sdo vistos nos graficos 1, 2, 3, 4 e 5. No
primeiro quadrante estdo as microrregides que apresentam indices de ligacdo para frente
e para trds maiores do que um, ou seja, representam as microrregides que atraem e
expulsam pessoas acima da média nacional. Estas microrregides recebem o nome de
regides equilibrantes, pois se revelam detentoras de mecanismos internos ao seu sistema
econdmico capaz tanto de absorver quanto de dispersar pessoas. No segundo quadrante
se encontram as microrregides atratoras de populacdo cujos mercados sdo capazes de
atrair populacdo acima da média do pais. As microrregides que pertencem ao terceiro
quadrante sdo aquelas que sdo capazes de dispersar populacdo acima da média nacional,
ou seja, sdo regides que apresentam mercado de trabalho saturado e, portanto acontece
uma fuga para regibes menos dindmicas a ela. O quarto quadrante contém as
microrregides que ndo representam muita influéncia sobre o processo migratorio

brasileiro.

Num total de 64 microrregides que compdem a regido Norte é possivel afirmar
que 31% estdo concentradas no segundo quadrante. Isso evidencia caracteristicas de
dinamismo (mercado de trabalho) das economias que atraem pessoas para suas
microrregides. As microrregides contidas neste quadrante estdo espalhadas em sua
maioria pelo territorio dos estados de Roraima e do Para e também em menor nimero
pelos estados do Amapa, e Amazonas. No quarto quadrante, que contempla as
microrregides de caracteristica expulsora, foram localizadas 5% do total de
microrregides da regido Norte. Estas estdo concentradas no estado de Ronddnia. No
primeiro quadrante estdo situadas 33% das microrregides. Estas séo classificadas como
microrregides equilibrantes e estdo concentradas no estado do Par4, mas também séo

encontradas nos estados do Amapa e Amazonas. Esta tipologia (e.g. regido equilibrante)
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abarca microrregides com caracteristicas de atracao e dispersao ao mesmo tempo. Pode-
se assim afirmar que sdo as microrregiGes mais heterogéneas que além de possuir
capacidade atrativa também possuem pontos de estrangulamento capazes de dispersar
como, por exemplo, a microrregido de Manaus. Apesar da sua caracteristica dindmica
de atracdo de populagdo por causa dos investimentos recentes em algumas areas, como a
Zona Franca de Manaus, existem espacos dentro desta microrregido que fazem a
populacdo se dispersar acima da média nacional e/ou entdo procurar por novas

oportunidades econdmicas.

GRAFICO 1 - Tipologia das microrregides: REGIAO NORTE
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Fonte: Elaboragéo propria

A regido Nordeste tem as microrregides concentradas de maneira mais intensa
no segundo e primeiro quadrante, respectivamente (92% do total das microrregides).
Apesar desta macrorregido historicamente apresentar saldos migratérios negativos em
numeros absolutos, como visto na andlise exploratdria dos dados, nada impede que
algumas microrregides também apresentem espacos de dinamismo com poder de
atracdo que as caracterizam como equilibrantes. Outra possibilidade de explicar este
resultado € a ampla magnitude do indice de dispersdo em relacdo ao de atracdo. A
caracteristica atratora pode ser em parte, fruto do processo de investimentos industriais

recentes praticados nesta regido. As microrregides equilibrantes e atratoras se espalham
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homogeneamente por todo territoério da macrorregido Nordeste exceto para o sul da

Bahia que é exclusivamente dispersor.

GRAFICO 2 -Tipologia das microrregides— REGIAO NORDESTE

4 EN 6 7 8 9 10

Fonte: Elaboracéo prépria

As regides Sudeste e Sul concentram mais microrregifes no quarto quadrante,
porém existem microrregides que se destacam pelo alto indice de ligacdo para frente no
terceiro quadrante como S&o Paulo, Rio de Janeiro e Belo Horizonte na regido Sudeste
(gréfico 3) e Porto Alegre, Curitiba e Floriandpolis na regido Sul (grafico 4). Estas
microrregides ttm em comum um processo de industrializacdo intensivo que atrairam
populacdo até o final da década de 1990, mas agora dispersam populacdo muito acima
da média nacional e estdo sofrendo um fendmeno de saida da populagdo para as
microrregides médias (Moji das cruzes, Guarulhos, Itaguai, Lagos, Diamantina e
outras). Uma interpretacao errada destas regides seria apenas pelo seu saldo migratorio
total (tabela 2) que indica a ininterrupta atracdo populacional destas Ultimas décadas,
porém os indices abaixo evidenciam uma caracteristica expulsora da maioria de suas

microrregides, revelando uma mudanca de dentro para fora.



GRAFICO 3 - Tipologia das microrregides— REGIAO SUDESTE
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GRAFICO 4 - Tipologia das microrregides - REGIAO SUL
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Fonte: Elaboracédo propria

A regido Centro-Oeste possui 0 maior nimero de microrregifes no segundo

quadrante, estas microrregides atraem populacdo acima da média nacional e
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representam 57% do total das microrregides do Centro-oeste e estdo concentradas, em
sua grande maioria, nos estados do Mato Grosso e Goias. Os grandes centros de Brasilia

e Goiania estdo entre as microrregides equilibrantes.

GRAFICO 5 - Tipologia das microrregides - REGIAO CENTRO-OESTE
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Fonte: Elaboracéo propria

A figura 2 (mapa de tipologia de microrregides) traz com riqueza de detalhes o
mapeamento dos indices de ligacdo para frente e para tras divididos em quatro
categorias, atratoras, dispersoras, equilibrantes e de baixa influéncia no processo
migratorio como visto nos graficos de dispersdo. Entre as principais informacGes
extraidas ao plotar os resultados no mapa é a direcdo do movimento populacional para
cima e para a direita no Brasil e como estas microrregifes se distribuem nos estados

brasileiros e em suas grandes regides.
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Figura 2 - Tipologia das Microrregides
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Fonte: Elaboracéo propria com base nos indicadores de ligagdo para frente e para tras.

Existe uma mudanca no padrao da distribuicdo das microrregides nos quadrantes
do gréfico de tipologia das microrregides quando a amostra é para a populacédo
qualificada. A microrregido de Manaus, por exemplo, se torna expulsora de méo de obra
qualificada. A maioria das microrregides se concentra no segundo e quarto quadrante.
As microrregides atratoras se espalham pelos estados do Para, Amapa e Roraima e as
pertencentes ao quarto quadrante, que pouco influenciam no processo migratorio, se

localizam, em sua grande maioria, nos estados do Amazonas, Rondonia e Acre.



50

GRAFICO 6-Tipologia das microrregides (amostra qualificada) - REGIAO NORTE
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Fonte: Elaboracéo propria

Para a amostra qualificada da regido Nordeste as microrregides ainda se
concentram no segundo quadrante, as microrregides atraem pessoal qualificado acima
da média nacional, porém em menor proporcao a amostra geral. Isto pode ser verificado
através da magnitude do indice de ligacdo para trds (que é menor em todas as
microrregides da amostra qualificada). Esta caracteristica atratora permanece ao trocar
de amostra principalmente porque nos Ultimos anos, o Nordeste do Brasil passou de
produtor de bens tradicionais a fabricante de produtos de base tecnoldgica, como a¢os
especiais, automoveis, software, equipamentos para irrigacdo e produtos quimicos que
atraem ndo somente a populacdo em geral, mas também mao-de-obra qualificada. Os
reflexos dessa economia em permanente expansdo estdo, ainda, nas grandes cidades
nordestinas, algumas com populacdo acima de 2.5 milhdes de habitantes, segundo o
Banco do Nordeste. Outras microrregibes que eram equilibrantes do processo
migratorio, no caso da amostra geral, agora deixam de ser expressivas em expulsar e
atrair pessoal qualificado ao mesmo tempo, como a microrregido do Gurupi, Pindaré,
Imperatriz e Presidente Dutra e algumas permanecem equilibrantes para o ponto de vista

qualificado, como a microrregido de Teresina, Fortaleza e Natal.



51

GRAFICO 7-Tipologia das microrregides (amostra qualificada)- REGIAO NORDESTE
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Fonte: Elaboracdo prépria

Na regido Sudeste algumas microrregides como S&o Paulo, Santos, Belo
Horizonte, Juiz de Fora, Vitoria, Vale do Paraiba Fluminense tornam-se equilibrantes
do ponto de vista qualificado. Estas regides apesar de equilibrantes sdo mais expulsoras
do que atratoras de pessoal qualificado o que explica a concentracdo deste extrato da
populacdo nos grandes centros de ensino nas principais regides e a migracdo destas
pessoas em direcdo aos investimentos publico e privado de outras regides. Enquanto
microrregides que ndo ocupavam um lugar de significativa importancia no processo
migratorio tornam-se extremamente atratoras de mao de obra qualificada, como Itaguai,
Trés Rios, Macaé e Vassouras. Isso pode ser explicado, em parte, pelo fluxo de
investimentos pablicos e privados nestes locais, (e.g EBX, Petrobras, Vale, Companhia
Siderargica do Atlantico (CSA), Gerdau, Usiminas, Nuclebras Equipamentos Pesados
(NUCLEP), entre outras, ja aportaram somente na regido de Itaguai 38 bilhGes, algumas
centenas de milhares de empregos e oportunidades em diversas areas). Outra
caracteristica que explica esta mudanca de padrdo destas cidades é a escassez de mao de
obra qualificada local, que faz o processo de imigracdo ser a principal fonte destes

trabalhadores.
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GRAFICO 8 - Tipologia das microrregides (amostra qualificada) - REGIAO SUDESTE
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Fonte: Elaboracéo prépria

Na regido Sul suas principais microrregifes saem de uma posicdo pouco
relevante para o processo migratorio e revelam-se importantes centros de absorcéo e
dispersdo de mado de obra qualificada, como Joinville, Joagaba, Campos de Lages,
Blumenau e Osério. As principais microrregides em termos de PIB saem da posi¢do de
expulsoras de populacdo para equilibrantes do processo migratério, sdo algumas delas a

microrregido de Curitiba, Porto Alegre, Caxias do Sul e Passo Fundo.
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GRAFICO 9 - Tipologia das microrregies (amostra qualificada) - REGIAO SUL
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Fonte: Elaboragéo prépria

Existe pouca mudanca para a regido Centro-Oeste quanto a amostra geral. A
maioria das microrregiGes se concentra no segundo quadrante e tem caracteristicas de
cidades médias (atratoras de populacdo) e quarto quadrante (onde ndo possuem
importancia significativa no processo migratério) e, apenas uma microrregido se

apresenta como equilibrante, Dourados.

GRAFICO 10 - Tipologia das microrregies (amostra qualificada) - REGIAO
CENTRO-OESTE

Fonte: Elaboragéo prépria
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Como o esperado existe uma mudancga de padréo das grandes regifes quando a
amostra da populacdo é qualificada (figura 3). O sudeste e o sul do Brasil se tornam
regides atratoras de mao de obra qualificada conjuntamente com a regido nordeste. Essa
caracteristica mostra um padrdo de seletividade da migracdo que se dirige para 0s
grandes centros econémicos e acompanha a tendéncia histérica de migracdo para o
nordeste. Segundo o estudo de Gongalves et. al (2012) algumas microrregides da regido
nordeste possuem caracteristica atratora de méo de obra qualificada desde o final dos
anos noventa, esses resultados sdo encontrados ao apresentar a distribuicdo geogréfica
da razéo entre migracdo de mao de obra qualificada e o total de trabalhadores

qualificados da microrregido de destino considerando os anos de 1999, 2000, 2001.

Figura 3 — Tipologia das microrregides (amostra qualificada)

[ ] Tipologia das microregies
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Fonte: Elaboracdo propria com base nos indices de ligacdo para frente e para tras
para amostra qualificada.
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5.1 - CAMPO DE INFLUENCIA PELA OTICA DOS MULTIPLICADORES PARA
TRAS

O modelo de insumo produto de Leontief utiliza o coeficiente técnico a;; = 7‘;

j
que medira o nimero de migrantes inter-regionais que se movem da regido i para a
regido j em termos relativos ao numero de influxos recebidos na regido j. O campo de
influéncia calculado pela ética dos multiplicadores para tras utilizara este coeficiente e
identificara as microrregides que tem o poder de atrair imigrantes da microrregido i para

a microrregido j devido a um choque exdgeno.

As figuras 2, 3,4, 5, 6, 7, 8,9, 10 e 11 representam as microrregides brasileiras
que obtiveram os maiores campos de influéncia do Brasil e ajuda a visualizar quais
regides, estados, macrorregides que se relacionam de maneia mais intensa no processo
migratdrio da microrregido investigada a partir de uma mudanca nos coeficientes diretos
inter-regionais. A media e o desvio padrdo brasileiros sdo utilizados como comparativo
para todas as microrregides, porém a microrregido de Sdo Paulo é comprovadamente
um grande outlier (ver figura 10). Portanto, para verificar seus elos mais importantes
com as demais microrregides do Brasil foi utilizada a sua propria média (86447.18) e
desvio padrdo (10921.55).

Um elo muito fraco é considerado quando este se situa até o valor da média mais
um desvio padrdo. Um elo fraco significa dois desvios padrdes acima da média. Um elo
médio estd trés desvios padrdes acima da média. Um elo forte esta quatro desvios
padrdes acima da média enquanto um elo muito forte esta cinco desvios padrdes acima

da média. Um elo fortissimo se situa entre cinco a seis desvios padrdes acima da média.

As microrregifes que apresentam os maiores campos de influéncia no Brasil, ou
seja, que atraem populacdo acima da média para suas microrregides devido a um choque
exdgeno migratorio sdo aquelas em que estdo localizadas as principais capitais do pais.
S&do as microrregides de Belo Horizonte, Porto Alegre, Recife, Rio de Janeiro, S&o

Paulo, Salvador, Belém, Fortaleza, e Brasilia.

A Figura 2 mostra a dispersao espacial dos resultados do campo de influéncia
para a microrregido de Belém. Ao comparar as ligacGes da microrregido de Belem com
a média das ligacOes do Brasil é possivel verificar que as ligages da microrregido se

situam no intervalo de elos muito fracos e fracos. Essa estrutura de ligagfes ocorre tanto
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para as microrregifes vizinhas a microrregido de Belém como para as microrregifes
localizadas fora do estado do Para, por exemplo. Em outras palavras, comparada a
média brasileira, a microrregido de Belém tem fraca atracdo de migrantes de outras
partes do pais e o padrdo espacial € homogéneo. A dimensédo espacial do processo de

atracdo de migrantes, por parte da microrregido de Belém, é limitada no espago.

Figura 4 - Campo de Influéncia de Belém
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Fonte: Elaboracéo Propria

A Figura 3 apresenta os resultados para a regido de Fortaleza. O resultado é
semelhante ao da microrregido de Belém, ou seja, a capacidade de atracdo de migrantes
é espacialmente homogénea, ndo havendo, portanto, nenhum efeito vizinhanca relevante
e 0s encadeamentos de fluxos de migrantes estdo localizados nas classes fraco e muito

fraco.



57

Figura 5 - Campo de Influéncia de Fortaleza
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Fonte: Elaboracéo Prépria

A microrregido de Recife possui elos fracos e muito fracos com as demais
microrregides. Em termos espaciais é possivel evidenciar a pouca capacidade de atracao
de migrantes provenientes dos estados do Parana, Santa Catarina e Rio Grande do Sul

(microrregides classificadas como de interacdo/elos muito fracos).

Figura 6 - Campo de Influéncia de Recife
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Fonte: Elaboragdo Prépria

A microrregido de Salvador possui elos muito fracos, fracos e médios com o
restante do Brasil. Esta microrregido se destaca frente as outras, pois os elos fracos que

possui se espalham por toda regido brasileira de forma homogénea exceto para as
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microrregides de alto Solimdes e Boca do Acre no estado do Amazonas. Possui elos
médios com as microrregifes do entorno da Regido Metropolitana de Salvador e as
regides mais proximas a elas, principalmente em relacdo aos estados vizinhos- Sergipe,
Alagoas e Pernambuco e algumas microrregides dos estados do Para, Amapa,
Maranhao, Piaui, Ceara e Rio Grande do Norte. Importante ressaltar que a microrregiao
possui um elo mais significativo com as microrregides de Osasco, Sdo Paulo e
Guarulhos na regido Sudeste do que em determinadas microrregides da Bahia como
Porto Seguro, Santa Maria da Vitéria, Barreiras, Livramento do Brumado, Itapetinga,
Bom Jesus da Lapa, Seabra e outras.

Ao observar o resultado do campo de influéncia para a microrregido de Salvador
é possivel construir hierarquias em relacdo a capacidade de atragdo de migrantes. O
primeiro grupo tem uma abrangéncia regional. 1sso coloca a microrregido como destino
dos migrantes localizados nos demais estados do Nordeste. Este resultado também
ocorre para algumas microrregifes no estado de Sdo Paulo. A segunda classe é dos elos
fracos, que se espalham por todo territorio nacional e a terceira classe € constituida por

duas microrregides localizadas no estado do Amazonas.

Figura 7 - Campo de Influéncia de Salvador
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Fonte: Elaboracdo Propria

A microrregido de Brasilia também possui elos muito fracos e fracos com as
demais microrregifes do pais e como a maioria das principais capitais possui elos muito

fracos, porém significantes com a parte leste do Brasil e as microrregides do Vale do
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Rio Doce em Minas Gerais, e elos fracos com as microrregioes do Nordeste, Sudeste e

Centro-Oeste.

Figura 8 - Campo de Influéncia de Brasilia
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Fonte: Elaboracéo Propria

A microrregido de Belo Horizonte possui elos muito fracos e fracos com as
demais microrregides, porém é a Unica microrregido que demonstra ter relagdes mais
fortes com microrregides que estdo fora do seu estado, ou seja, uma variacdo exogena
nos coeficientes diretos de migracdo inter-regional faz com que os fluxos populacionais
dos estados do Nordeste para Belo Horizonte se intensifiqguem mais do que os fluxos
emigratorios do seu proprio estado para a microrregido investigada. A microrregido de
Belo Horizonte se destaca no seu estado, pois exibe um ambiente empresarial, industrial
e tecnologico que da a ela o posto de microrregido modelo para 0s negocios perdendo
apenas para 0 Rio de Janeiro e S8o Paulo. Sua economia é caracterizada pela
predominancia dos servigos, como comercio e servigos financeiros. Posto isso, 0 que se
pode concluir sdo que as relacdes econémicas de Belo Horizonte com outras
microrregides que se caracterizam economicamente de maneira similar a ela, como a
microrregido de Sdo Paulo, Guarulhos, Osasco, Franco da Rocha, Itapecerica da Serra,
Santos, Moji das Cruzes séo indutoras de fluxos populacionais e a distancia frente a

estas circunstancias ndo exerce influéncia alguma.
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Figura 9 - Campo de Influéncia de Belo Horizonte
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Fonte: Elaboracéo Propria

A microrregido de Porto Alegre exibe a mesma dindmica de Belo Horizonte e
apresenta relacdes de mobilidade populacional de maneira mais intensa com os estados
do Nordeste e algumas microrregiGes do estado de Sdo Paulo do que com as préprias

microrregides no seu entorno espacial.

Figura 10 - Campo de Influéncia de Porto Alegre
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Fonte: Elaboracéo Propria

O Rio de Janeiro possui elos fracos, médios, fortes e muito fortes com todas as
microrregides do Brasil. Observa-se que a microrregido possui elos fortes com todas as

microrregides do seu estado. Este padrdo é bastante diferente das demais, pois além de
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mostrar ligacdo com regides mais proximas, mostra 0 mesmo grau de ligacdo com todo
0 estado. Entretanto, a tendéncia historica da migracdo nordestina para a regido Sudeste
faz desta Grande Regido a mais relevante para a microrregido investigada.Com efeito,
as relagcbes mais intensas sdo com algumas microrregifes do estado do Para, como
Belém, Bragantina, Salgado, Guama, Tome-Acu, Furos de Breves, Castanhal, Cameta,
Portel e Arari. No estado do Maranhdo com as microrregides de Aglomeracdo Urbana
de S&o Luis, Litoral Ocidental Maranhense, Baixada Maranhense e Rosario. No estado
do Ceard com as microrregides de Fortaleza, Caninde, Baturite, lapipoca, Chorozinho,
Cascavel, Medio-Curu entre outras. Para o estado de Pernambuco os elos também foram
muito fortes nas microrregiGes de Recife, Vale do Ipojuca, Brejo Pernambucano, Vale
do Ipanema, Vitéria de Santo Antdo, Palmeira dos indios, Médio Capibaribe, Mata
Setentrional Pernambucana, Mata Meridional Pernambucana e Garanhums. No estado
de Alagoas as microrregides de Penedo, S&o Miguel dos Campos, Arapiraca, Traipu,
Batalha se destacam. No estado da Bahia as microrregides de Salvador, Euclides da
Cunha, Senhor do Bonfim, Catu, Santo Antonio, Alagoinha, Serrinha, Feira de Santana
e Ribeira do Pombal. Os elos muito fortes também estdo presentes nas microrregides de
S&o Paulo, Santos e Itapecerica da Serra que formam uma regido de relagcbes comerciais

intensas.

Importante ressaltar a dimensédo espacial da microrregido do Rio de Janeiro no
contexto migratorio brasileiro. Se fossemos construir uma hierarquia desta dimenséo
seria possivel colocar a microrregido do Rio de Janeiro no alto desta hierarquia uma vez
que os seus elos sdo posicionados nas classes mais fortes e sdo espraiados por todo o
territério nacional. Este resultado reafirma a dimensdo nacional de tal microrregido

quando a andlise € baseada nos fluxos migratorios.
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Figura 11 - Campo de Influéncia de Rio de Janeiro
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Fonte: Elaboragdo Propria

A microrregido de S&o Paulo possui relacdo fortissima com todo o restante do
pais em relacdo a média e desvio padrdo de todas as microrregides brasileiras e detém o
maior campo de influéncia entre as 558 microrregides. De maneira muito intensa se
distribuird em todo Brasil os efeitos de uma variagdo nos coeficientes diretos de
migracgdo inter-regional. Porém isto quer dizer também que a dindmica do seu mercado
de trabalho é capaz de atrair populacdo de todas as microrregifes brasileiras de maneira
diferenciada. Para melhorar a observacdo da dindmica populacional dado um choque
externo nesta microrregido um novo mapa, capaz de capturar estas relacdes, é feito com
a propria média e desvio padrdo da microrregidao (figura 11). Um elo fraco se situa em
um desvio padrdo acima da média, um elo médio dois desvios padrdes acima da meia, ja

um elo forte esta trés desvios padrdes acima da média.
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Figura 12 - Campo de Influéncia de Sao Paulo Figura 13 - Campo de Influéncia de S&o Paulo*
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Fonte: Elaboracdo Propria Fonte: Elaboracdo Propria

Agora é possivel comparar a dindmica populacional das 558 microrregides para
a microrregido de Sdo Paulo em relagdo a média paulista. O que se descobre sdo 0s
fortes elos no movimento esperado do Nordeste para Sdo Paulo o que revela uma
tendéncia histérica de imigracao desta grande regido para a microrregido, abrangendo as
microrregides de Tucurui, Bragantina, Salgado, Guama, Tome-Acu, Furos de Breves,
Castanhal, Cameta, Portel e Ararino estado do Par4, a microrregido de Macapéa no
Amapéa, as microrregifes de Aglomeracdo Urbana de S&o Luis, Litoral Ocidental
Maranhense, Baixada Maranhense, Gurupi, Itapecuru-Mrim, Pindare e Rosario do
estado do Maranhdo, a microrregido de Teresina no Piaui, as microrregifes de
Fortaleza, Caninde, Baturite, Itapipoca, Chorozinho, Cascavel, Medio-Curu, Pacajus,
Meruoca, Varzea Alegre, Baixo Jaguaribe, Iguatu, Sertdo de Senador Pompeu, Sertéo de
Inhamuns e Uruburetana, a microrregido de Natal no Rio Grande do Norte, as
microrregides de Recife, Vale do Ipojuca, Brejo Pernambucano, Vale do Ipanema,
Sertdo do Moxoto, Iparica, Petrolina, Alto Capibaribe, Itamaraca, Vitoria de Santo
Antdo, Médio Capibaribe, Mata Setentrional Pernambucana, Mata Meridional
Pernambucana e Garanhums, as microrregides do estado de Alagoas, as microrregifes
do estado de Sergipe, Aracaju, Nossa Senhora das Dores, Japaratuba, Baixo Cotinguiba,
Cotinguiba, Agreste de Itabaiana, Estancia, Boquim e Agreste de Lagarto. As
microrregides de Salvador, Irece, Brumado, Paulo Afonso, Jacobina, Jequie, Entre Rios,

Euclides da Cunha, Senhor do Bonfim, Catu, Alagoinha, Feira de Santana e Ribeira do

! Com média e desvio padréo da microrregido de S&o Paulo.



64

Pombal do estado da Bahia. A mesma tendéncia ndo pode ser observada quando a
amostra € qualificada (figura 19) e os elos medianos se espalham pelo territério nacional
do sul, sudeste, nordeste e norte, o que relaciona a imigragdo qualificada para a
microrregido ndo a uma tendéncia historica, mas aos estados que deslocam essa
populacdo para fora. Dentro do estado de Sdo Paulo as microrregides tém participagdes
diferentes no campo der influéncia da microrregido. As microrregides de Osasco e
Itapecerica da Serra que pertencem a mesorregido metropolitana do estado s@o as mais
afetadas e as microrregiGes em seu entorno possuem elos médios e sdo afetadas mais
brandamente, como as microrregides de Diamantina, Ribeirdo Preto, Catanduva,
Presidente Prudente, Bananal, Botucatuva, Jau, Guaratingueta, Moji das Cruzes,
Caraguatatuba, Paraibuna, Sorocaba, Itanhaem, Sdo José dos Campos e Registro. Possui
elos medianos com o estado do Rio de Janeiro em quase toda sua extensdo, as
microrregides de fronteira do estado de Minas Gerais e as microrregides que formam a
mesorregido do Norte de Minas. O que pode se notar também é que a microrregido de
S&o Paulo ndo possui elos fortes, ou seja, os influxos da microrregido ndo sdo afetados
em grande escala pela microrregido de Belo Horizonte, porém o contrario ndo é

verdadeiro.

5.1.1 - CAMPO DE INFLUENCIA PARA AMOSTRA QUALIFICADA

Dentre as principais microrregides que apontaram 0S maiores campos de
influéncia de amostra qualificada esta a microrregido de Brasilia que apresenta elos
fracos em quase toda extensdo do territorio nacional e elos muito fracos com as
microrregides do estado do Amazonas: Purus, Boca do Acre, Rio Preto da Eva e Jurué.
O que significa que estas microrregiGes sdo menos afetadas por uma mudanca exogena
de migracdo. A aparicdo do campo de influéncia da microrregido de Brasilia como um
dos maiores do Brasil pode ser explicado pelo forte poder de atracdo que a cidade
exerce sobre o publico qualificado do Brasil. O IBGE estima que 91% do PIB da
microrregido é devido aos servigos que a cidade oferece, incluindo setor publico, desde
a policia federal a diplomacia, comunicacdes, financas, entretenimento, tecnologia da
informatica e servigos legais. Com efeito, a populacdo qualificada dos estados em geral

se sente atraida pelas caracteristicas econémicas da microrregido.
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Figura 14 - Campo de Influéncia de Brasilia
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Fonte: Elaboracéo Prdpria

A microrregido de Porto Alegre possui elos muito fracos com as microrregides
de Jurua e Boca do Acre e elos fracos com as demais microrregifes em todo Brasil.
Dindmica parecida com a microrregido de Brasilia, porém os elos de migracédo
qualificada desta microrregido tém uma explicacdo divergente. A diversificacdo entre
industria, comércio e servicos é caracteristica da microrregido, pois 0s vinte e dois
municipios que fazem parte dela se especializam em setores diferentes. Outra
caracteristica marcante é a presenca de polos de ensino nas diversas cidades (Canoas,
Porto Alegre, Sapucaia do Sul, Leopoldo e etc.). Porém, a principal cidade da
microrregido exerce grande influéncia nas demais e também é considerada um exemplo
de cidade para as atividades empresariais em todo o Brasil. A atividade industrial é a
principal caracteristica econdmica, a baixa taxa de desemprego e o alto indice de
desenvolvimento humano e socioeconémico fazem dela uma cidade influente no cenario
nacional. As muitas universidades existentes e de boa reputacdo incrementa a
microrregido o titulo de “microrregido inteligente”. A boa qualidade de vida, que inclui
baixas taxas de desemprego e altas taxas de alfabetismo e a concentracdo de grandes
universidades fazem desta microrregido um polo de atracdo de migrantes qualificados

de quase todo o territdrio nacional.



66

Figura 15 - Campo de Influéncia de Porto Alegre
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Fonte: Elaboracéo Propria

Em comparagdo & media brasileira a microrregido de Belo Horizonte exibe elos
mais intensos do que as demais microrregides vistas até agora, o que demonstra um
maior e mais intenso horizonte de alcance do seu campo de influéncia. A influéncia da
microrregido é percebida mais intensa (com elos médios) no Sudeste, Nordeste, Sul e
Centro-Oeste exceto nas microrregides de Rondonopolis, Nanuque, Pecanha, Franca,
Unido da Vitoria, Itaituba, Parintins, Rio Preto da Eva, Manaus, Madeira, Coari, Purus,
Tefe, Alto Solimdes, Jurua, Japura, Porto Velho e Ji-Parana com as quais possui elos
fracos e elos muito fracos com a microrregido da Boca do Acre na regido Norte. A
estrutura desta microrregido conta com um vasto parque produtivo, principalmente
contido na sua regido metropolitana, € uma economia voltada para servigcos no
municipio de Belo Horizonte explica uma demanda por trabalhadores qualificados mais
intensa. Portanto mudancas nos coeficientes inter-regionais afetam essas regides de elos
medianos mais do que estas microrregides de elos fracos e muito fracos, pois elas
fornecem insumo para as necessidades demograficas desta microrregido muito acima da
média.

O resultado para microrregido de Belo Horizonte mostra uma dimenséo espacial
espraiada. Em outras palavras, a dimensdo espacial é dispersa pelo Pais o que coloca a
regido, dentro de uma hierarquia, como de alta capacidade de atracdo de mé&o-de-obra

qualificada.
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Figura 16 - Campo de Influéncia de Belo Horizonte
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Fonte: Elaboracéo Propria

A microrregido de Curitiba aparece agora como uma microrregido de grande
campo de influéncia qualificado do Brasil. Esta possui elos fracos com as regides
Nordeste, Sul e Centro-Oeste exceto as microrregides de Baixo Pantanal, Rondondpolis,
Unido da Vitoria, Auriflama, Pecanha, Nanuque. Possui também elos muito fracos
como grande parte da Regido Norte exceto as microrregides de Gujara-Mirim,
Alvorada, Ariquemes, Caracarai, Sudeste de Roraima, Boa Vista, Nordeste de Roraima,
e Rio Negro. O estudo de (EBERHARDT, LIMA, 2012) mostra que esta microrregido
se desenvolveu em um ritmo mais acelerado do que as demais microrregides do
Parananos ultimos anos. O estudo também ressalta o poder de atracdo que a
microrregido de Curitiba exerce sobre as demais microrregides menos desenvolvidas, e
estes lugares podem ser visualizados na figura 15. Na comparacdo com Belo Horizonte
é possivel elencar duas questdes: a) a dimensdo espacial é semelhante, porém a forca
desta dimensdo é mais forte na microrregido de Belo Horizonte e b) na hierarquia
espacial, sem levar em conta a magnitude das ligagdes, Curitiba teria 0 mesmo espectro

de atracdo que Belo Horizonte.
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Figura 17 - Campo de Influéncia de Curitiba
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O Rio de Janeiro possui elos fortissimos em seu campo de influéncia espalhados
pelo Brasil, exceto as microrregides de Boca do Acre e Jurud no estado do Amazonas,
com as quais detém elos fracos e médios respectivamente. Porém, para melhor observar
a dindmica do campo de influéncia da microrregido um novo mapa foi construido
(figura 17) utilizando a média e desvio padrdo da propria microrregido em que um elo
fraco se situa em um desvio padrdo acima da média, um elo médio dois desvios padrdes

acima da meia, ja um elo forte esta trés desvios padrdes acima da média.

Figura 18 - Campo de Influéncia do Rio de Janeiro Figura 19 - Campo de Influéncia do Rio de Janeiro?
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Com média e desvio padrao da microrregidao do Rio de Janeiro.
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De forma similar a amostra geral, com os resultados da amostra qualificada a
microrregido de Sdo Paulo exibe um campo de influéncia de elos fortissimos que se
espalham por todo o Brasil quando comparado a média nacional. Em todo nosso estudo
a microrregido de S&o Paulo tem mostrado ser um outlier quando se trata da captagéo e
disseminacdo de pessoas, com efeito, para melhor observar a dindmica populacional da
microrregido apresentamos o resultado de seu campo de influéncia construido com a

média e desvio padrdo da propria microrregido (figura 19).

Figura 20 - Campo de Influéncia de Sao Paulo Figura 21 - Campo de Influéncia de Sdo Paulo®
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Em comparacgéo com a propria média e desvio padrdo as microrregides do Rio
de Janeiro e Sdo Paulo exibem um campo de influéncia de elos médios com as
microrregides do Nordeste exceto para a microrregido de Imperatriz no estado do
Maranh&o, as microrregides de Chorozinho e Cariri no Ceara, a microrregiao de Maceio
no Alagoas, as microrregides de Porto Seguro, Valenca, Feira de Santana e Salvador na
Bahia. Também possui elos medianos com a maioria das microrregides da regido
Sudeste exceto as microrregifes de Nanuque, Sdo Jodo Del Rei e Pecanha em Minas
Gerais, a microrregido de Campo dos Goytacazes no Rio de Janeiro, as microrregides de
Franca, Auriflama e Adamantina no estado de S8o Paulo. A regido Sul também faz
parte do campo de influéncia de elos médios das microrregides do Rio de Janeiro e S&o

Paulo, exceto as microrregifes de Ponta Grossa, Unido da Vitoria, Capanema, Pato

® Com média e desvio padrao da microrregido de S&o Paulo.
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Branco e Palmas no Parana, a microrregido de Canoinha em Santa Catarina e as
microrregides de Santiago Santa Maria, Pelotas e Jaguardo no Rio Grande do Sul. E
possui elos fracos com grande parte da Regido Norte do pais e com uma pequena parte
da regido Centro-Oeste exceto para as microrregides de Amapa, Macapa, Almerim,
Furos de Breves, Portel, Altamira, Sdo Felix do Xingu, Parauapebas, Redencdo,
Conceicdo do Araguaia, Maraba, Paragominas, Guama, Castanhal, Salgado, Bragantina,
Arari, Jalapéo, Porto Nacional, Gurupi, Colider, Sinop, Alta Floresta, Arinos, Aripuana,
Alto Taquari, Campo Grande, Aquidauana, Bodoquena, Dourados, Iguatemi, Trés
Lagoas, Nova Andradina, Paranaiba, Cassilandia, Meia Ponte, Cataldo, e Chapada dos
Veadeiros com as quais possui elos medios. A principal diferenca entre o campo de
influéncia das duas microrregides esta na microrregido de Alto Pantanal no Mato
Grosso com a qual a microrregido de S&o Paulo possui elos medianos e a microrregido
do Rio de Janeiro elos fracos. Isso significa que esta microrregido é afetada

principalmente por um choque exégeno na microrregido de Sdo Paulo.

5.2 - INDICE REGIONAL DO EFEITO DESLOCAMENTO

Os elementos da matriz [I — D]~ *construidos para 0 modelo de insumo produto
das microrregides brasileiras permite a identificacdo das microrregifes onde a recepcao
de um imigrante desloca uma porcéo relativamente grande de sua populagdo nativa para
outras localidades.

O vetor p = [I — D] i quantifica quantas pessoas sdo deslocadas para outras
microrregides do Brasil em 2010 como uma consequéncia da chegada de um imigrante
na microrregiao i.

Os valores do indice p*que é medido em relacdo a média e o indice psdo
mostrados no anexo | para todas as 558 microrregides. Para efeito de simplicidade na
Figura 21 as cores mais escuras representam as microrregides que apresentam indice
maior do que um (sdo aqueles que deslocam populacdo nativa acima da média nacional
pela chegada de um imigrante) e as cores claras as microrregides com indice menor do
que um (sdo aquelas capazes de absorver a populacdo imigrante sem expulsar um
namero relativamente grande de nativos para fora).

A figura 20 mostra a distribuicdo espacial do PIB microrregional do ano de

2009, onde as partes mais escuras representam as regides de maior crescimento
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econdmico e as mais claras aquelas que no ano de 2009 tiveram menor crescimento do
PIB.

Ao comparar a figura 20 e 21 € possivel constatar que as areas pintadas de cores
escuras na figura 21 representam, em sua grande maioria, areas de baixo crescimento
econbmico, principalmente pequenas cidades cuja estrutura econdmica (mercado de
trabalho) € insuficiente para reter a sua populacdo. Muitas dessas areas estdo localizadas
no Norte e Nordeste do Brasil, mas existem outras que estdo espalhadas pelas demais
regides do pais. Algumas destas microrregides do Norte e Nordeste, tais como (Litoral
Ocidental Maranhense, Rosério, Litoral Norte, Lenc¢6is Maranhenses, Baixada
Maranhense, Itapecuru Mirim, Gurupi, Parintins, Guajara-Mirim, Vilhena, Arapiraca,
Euclides da Cunha, Litoral Nordeste) sdo classificadas pela Pesquisa Nacional de
Desenvolvimento Regional (PNDR) de 2005 como de baixa renda e outras tem sofrido
um processo de estagnagéo (Ariqguemenes, Manaus, Feira de Santana,Teresina, Cacoal,
Porto Seguro, Imperatriz, Valenca,Rio Branco, Brasiléia). A maioria dos estados do
Norte e Nordeste tem a agricultura e pecuaria como principais atividades econémicas.
Estas regides ficam a margem dos principais fluxos econdmicos e acabam excluidas da

dindmica do mercado.

Figura 22 - PIB Microrregional - 2009
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Fonte: Elaboracéo Propria
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Por outro lado, as microrregides de cores mais claras (vistas na figura 21) séo
aquelas que, em termos relativos, expulsam um nimero menor de pessoas para outras
regides. Num pais de dimensdes muito grandes e profundos desequilibrios a explicacéo
para este fendmeno pode ser vista por diferentes angulos além da existéncia de
mercados de trabalho que sdo dindmicos a ponto de absorver a imigracdo sem causar um
deslocamento da populacdo nativa. Roraima, por exemplo, tem recebido projetos de
desenvolvimento econdmico e social propostos pelos governos locais e até por estados e
paises de fronteira. Esses projetos visam acelerar o desenvolvimento destas regides que
possuem grandes dimensdes territoriais e baixa densidade demogréafica. Por estes
motivos a imigracdo em direcdo a estas regides é estimulada sem causar efeito no
deslocamento da populagéo nativa.

Correlacionado ao efeito dindmica de mercado estdo os indices das
microrregidoes mais importantes do Brasil, tais como (Rio de Janeiro, Belo Horizonte,
Porto Alegre, Curitiba, Salvador, Floriandpolis, Goids, Brasilia, Natal, e Porto Velho).
A figura 21 registra que a maioria destas microrregides esta situada no Sudeste, Centro-
Oeste e Sul do pais e sdo consideradas pela Pesquisa Nacional de Desenvolvimento
Regional (PNDR) microrregifes de alta renda. Estdo também entre estas as regides
metropolitanas aos grandes centros que atraem cada vez mais investimentos e tem
experimentado nos ultimos anos uma dinamizacdo do seu mercado de trabalho, tais
como (ltaguai, Trés Rios, Macaé, Vassouras). Estas microrregides tém se destacado na
economia através do crescimento da sua capacidade de absorver mdo de obra,
principalmente aquelas advindas dos grandes centros que ja ndo possuem a mesma
dindmica anterior por causa da descentralizagdo econdmica e\ou estdo em fuga da
agitacdo das metropoles e buscando melhores condicdes de vida em cidades pequenas.

Especificamente a microrregido de Séo Paulo tem uma caracteristica peculiar em
relacdo aos grandes centros urbanos. Apresenta um indice p*de (1.07) e expulsa
populacdo acima da média nacional na ordem de 2.997 mil. Apesar de ser 0 maior polo
de riqueza nacional, com uma industria extremamente diversificada e tecnoldgica para
absorver méo-de-obra o estado tem perdido participacdo no PIB nacional devido a uma
tendéncia historica de desconcentracdo econdmica e de diminuicdo das desigualdades
regionais. Além disso, o proprio uso de novas tecnologias para 0 processo de producao
de bens e servigcos e a histdrica atratividade migratdria exercida pela regido torna o
mercado cada vez mais competitivo e seletivo para a contratacdo de trabalhadores. A
chegada de um imigrante pode acirrar a competi¢do entre o grande exército de méo-de-
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obra reserva e expulsar populagdo para outras areas menos competitivas, assim como

incentivar a saida de pessoas que buscam por melhores condi¢des de vida em cidades
menos agitadas e povoadas.

Figura 23 - indice Regional do Efeito Deslocamento
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Fonte: Elaborag&o Propria

Devido a auséncia de dados de emigracao qualificada o estado de Sao Paulo foi
tornado exdgeno para efeito de um exercicio interessante de descobrir se a chegada de
um imigrante paulista qualificado (com ensino superior completo ou mais) nas demais
microrregides do pais esta relacionado a um efeito deslocamento da populacdo nativa
qualificada para outras microrregides.
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Figura 24 - indice Regional do Efeito Deslocamento — Amostra Qualificada
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Fonte: Elaboracdo Propria

Os resultados indicam que existem microrregides que no exercicio anterior ndo
expulsam populacdo acima da média pela chegada de um imigrante estrangeiro, mas
agora passam a expulsar. Entre as principais estdo Rio de Janeiro, Porto Alegre, Vicosa,
Muriaé, Ouro Preto, Paulo Afonso, Pelotas, S&o Miguel dos Campos e outras.

O que se pode concluir é que a chegada de um imigrante qualificado provoca
reacOes diferentes em todo Brasil em relagcdo ao primeiro exercicio. As microrregides ja
ndo expulsam populacdo acima da média devido a correlacdo desta absorcdo e a
dindmica de seu mercado, mas agora em resposta ao grau de necessidade da economia
da microrregido estudada de trabalhadores qualificados para o seu processo produtivo.
MicrorregiGes que possuem industrias com processos produtivos altamente tecnologicos
e\ou a especializacdo na producdo de bens e servigos de tecnologia tendem a absorver
méao de obra qualificada sem expulsar os qualificados da propria microrregido. Entre
outras razdes para esta absorcdo esta a baixa densidade demografica e/ou a escassez de
mé&o de obra qualificada na regido, como algumas microrregides do centro-oeste e do
norte brasileiro. Enquanto as microrregides que ndo possuem estas caracteristicas
expulsam trabalhadores qualificados na chegada de imigrantes qualificados (em nosso
exemplo, um imigrante qualificado do estado de S&o Paulo).

Na figura 22, as microrregides mais claras, em sua maioria, representam as
regides cuja dindmica em relagdoas suas inddstrias e o setor tercidrio estdo

possivelmente correlacionados com esta absorcdo, devido, em parte, a necessidade de
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um nimero maior de trabalhadores qualificados do que as demais. Sdo algumas delas as
microrregides de Macaé e ltaguai na regido metropolitana do Rio de Janeiro que estdo
inseridas na exploracdo e distribuicdo de petréleo no estado. As microrregides de
Joinville, Floriandpolis, Blumenau e Curitiba que representam polos de tecnologia e
informatica, além de contar com a presenca de fortes industrias automobilisticas. A
microrregido de Manaus, um dos maiores centros industriais do Brasil, onde as mais
importantes indUstrias atuam na area de transportes e comunicacao, as microrregides do
triangulo mineiro que séo referéncia nacional em servigos e telecomunicagdes, com
microrregides de especificidade prdpria, como a microrregido Frutal de exceléncia em
recursos hidricos. A microrregido de Belo Horizonte que exibe o quarto maior PIB do
Brasil e, alem disso, possui um dos maiores centros de servicos financeiros do pais.

As microrregides de areas mais escuras possuem indice p* maior do que um, séo
aquelas, que em geral, ndo necessitam de maneira preponderante de trabalhadores
qualificados em seus mercados em relacdo as demais microrregifes. Em geral estas
microrregides sdo especializadas em atividades de agricultura, pecuéria, pesca e
turismo.

Entre as microrregifes com os maiores indices de efeito deslocamento estdo as
microrregides mais atrasadas economicamente como, a microrregido de Traipu no
Alagoas, a microrregido de Barra do Pirai no Rio de Janeiro, a microrregido do Brejo
Paraibano na Paraiba e a microrregido de Trés Passos no Rio Grande do Sul que tem a
base de suas economias na exploracdo agropecuaria.

Apos a analise descritiva dos resultados do indice de efeito deslocamento e
produto interno bruto microrregional de 2009 feita nesta sessao € destinado um espaco
para se realizar um exercicio analitico sobre a correlagdo destas variaveis, que foi
tratada como implicita até agora. O interesse desta técnica é encontrar alguma
associacdo entre o indice de efeito deslocamento e o PIB microrregional de 2009,
através do uso da correlacdo espacial bivariada.

Os resultados do Indice Global de Moran (Moran multivariado), para uma matriz
de pesos espaciais para um vizinho mais préximo, ao nivel de significancia de 1%
detém o maior indice de Moran negativo (-0.1204), indicando correlacdo negativa entre
as variaveis PIB 2009 (Produto Interno Bruto de 2009) e indice de Efeito
Deslocamento, para a amostra geral e qualificada, demonstrando que essas variaveis se

relacionam inversamente, ou seja, quanto maior o PIB da microrregido menos
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populacdo nativa sera expulsa para outras microrregifes devido a chegada de um

imigrante, 0 que por sua vez, caracteriza dindmica de mercado.

Figura 25 — Mapa de Clusters LISA
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Fonte: Elaboracéo Prépria

O mapa de clusters LISA (Figura 23) identifica os espacos em que se relacionam
o Indice de Efeito Deslocamento e o Produto Interno Bruto de 2009. A Figura realca as
microrregides que apresentam correlacdo significante e negativa das variaveis.

A microrregido em vermelho é a microrregido de Maceid, que apresenta uma
relacdo alta-alta para as variaveis indice de Efeito Deslocamento e Produto Interno
Bruto de 2009, isto significa que existe uma peculiaridade em que mesmo na presenca
de um alto PIB o indice de efeito deslocamento ainda se apresenta alto. Ja as
microrregides em rosa, compreendem a relacdo alta-baixa, o que significa que um alto
PIB nessas microrregides gera baixo indice de efeito deslocamento, entre elas estdo
Brasilia, Sudoeste de Goiés, Sdo José do Rio Preto, Campos dos Goitacazes, Lagos,
Itapecerica da Serra, S&o Paulo, Guarulhos, Braganca, Piracicaba, Blumenau, Itajai,
Floriandpolis, Macacu- Caceribu, Bacia de Sdo Jodo. Em particular, a microrregido de
Sdo Paulo apresenta este resultado, pois apesar de deter caracteristica expulsora nos

indices analisados isoladamente a magnitude de seu PIB gera um deslocamento pequeno
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de populagdo relativamente a outras microrregides. As microrregioes em azul claro
indicam uma relacéo baixa-alta em que um baixo PIB gera um grande deslocamento de
populacdo para outras microrregides, entre elas estdo Alto Solimdes, Tome-agu, Portel,
Arari, Gurupi, Pirdare, Baixa Maranhense, Medio Mearim, Codo, Coelho Neto,
Chapadinha, Lengois Maranhenses, Chapada do Alto Itapecuru, Alto Mearim e Grajad,
Sousa, Curumitau Oriental, Itaporanga, Umbuzeiro, Litoral Norte, Mata Alagoana,
Serrana dos Quilombos, Garanhuns, Alagoana do Sertdo do Sdo Francisco, Santana do
Ipanema, Batalha, Arapiraca, S&8o Miguel dos Campos, Irecé, estas microrregides estdo
compreendidas principalmente na regido nordeste. As microrregides em azul escuro tem
relacdo baixa-baixa, no sentido que um PIB baixo se relaciona com um baixo
deslocamento populacional, entre estas microrregides estdo Boa vista, Caracara, Arinos,
Alto- Taquari, Randonopolis, Bom Despacho, Santa Maria, Madalena, Bacia de S&o
Jodo, Amparo, Botucatu, Itapetininga, Itaporanga, Tabuleiro, Ararangua, Para de Minas.

Enquanto os indices isolados de dispersao, atracdo e deslocamento descrevem as
o papel das microrregibes nesse sistema de migracGes, o uso de correlacdo
(especificamente correlacéo espacial) pode nos fornecer o instrumental analitico.

A correlacdo entre a dindmica de mercado e o deslocamento populacional pode
ser confirmada para algumas microrregifes, 0 que comprova o resultado anterior e nos
oferece um instrumento adequado para inferir analiticamente sobre os motivos de
dispersao populacional (econémicos).

E possivel perceber que as microrregides estatisticamente significantes na
analise de cluster LISA estdo contidas na andlise isolada sobre o efeito deslocamento
populacional (indice de Vazquez) o que assegura a identificacdo dos motivos
econdmicos entre as principais razdes do processo de migracéo.

O mapa de clusters LISA (Figura 24) para amostra qualificada descreve os
espacos em que existe correlagdo entre as varidveis PIB de 2009 e indice de efeito
deslocamento de populacdo qualificada, ou seja, as areas pintadas de vermelho
representam as microrregiées em que um alto PIB ainda propicia um deslocamento
relativamente grande de populacdo nativa qualificada para outras microrregides devido
a chegada de um imigrante paulista qualificado, sdo elas a microrregido de Macei6 e
Pelotas. Ja as areas em azul claro representam as microrregides de baixo PIB e alto
indice de efeito deslocamento, séo elas, Coreau, Sobral, Guarabira, Curimatau Oriental,
Curimatau Ocidental, Campina Grande, Alto Capibaribe, Serra do Pereiro, Medio

Jaguaribe, Varzea Alegre, Cariri, Picos, Medio Barnaiba piauiense, Serrana dos
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Quilombos, Arapiraca, Penedo, Japaratuba, Medio Araquara, Ponte Nova, Uba,
Cornelio Procépio, Carazinho, ljui, Cruz Alta, Cerro Cargo, Soledade, Santiago, Santa
Maria, Campanha Central, Campanha Meridional, Serras de Sudeste. A maioria destas
microrregides se encontram nas regides Nordeste e Sul, exatamente em suas areas mais
carentes. As microrregides em que um alto PIB se relaciona com um baixo indice de
efeito deslocamento sdo as microrregides de Aberaba, Franca, Sdo José do Rio Preto,
Jaboticabal, Ribeirdo Preto, Araraquara, Sdo Jodo da Boa Vista, Bauru, Jau, Limeira,
Moji-mirim, Piracicaba, Campinas, Braganca Paulista, Sorocaba, Jundiai, Sdo José dos
Campos, Moji das Cruzes, Sdo Paulo, Itapecerica da Serra, Santos, Vale do Paraiba
Fluminense e Caraguatatuba. A maioria delas dentro do estado de Sao Paulo. E possivel
perceber as microrregiGes em comum na figura 22, o que comprova 0S Mmotivos
econdémicos da migracdo qualificada de algumas microrregides fazem parte da

intersecdo destes dois mapas.

Figura 26 — Mapa de Cluster (amostra qualificada)
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6 - CONCLUSAO

Esta dissertacdo objetivou a andlise estatica do processo migratorio brasileiro
utilizando dados do censo de 2010. O método trata da adaptacdo do modelo de insumo
produto para o processo de migracdo a partir dos estudos de (CABRER, PAVIA, 2003)
e (VAZQUEZ, 2010), assim como, a introducdo do campo de influéncia como
ferramenta de avaliacdes espaciais em termos de encadeamento espacial do processo de
deslocamento populacional.

Os indices de encadeamento para frente e para trds calculados para o ano de
2010 dividiram as microrregifes em de absor¢éo, dispersdo e uma nova definicdo que se
mostra importante para o periodo atual, as microrregiGes equilibrantes (que atraem e
dispersam populacdo acima da média). Estes indicadores captam principalmente a
continuagdo do movimento iniciado nos anos oitenta que tinham, de um modo geral,
como caracteristicas basicas migracdo para os grandes centros, passaram a ter como
destinos microrregiGes medias, ou seja, 0 movimento inverso ao enxergado por
REVEINSTEIN (1885).Para a amostra qualificada, os indicadores captaram entre 0s
principais resultados a caracteristica atratora de microrregides com o mercado dindmico
relativamente mais jovem.

Como andlise complementar, o campo de influéncia mostrou o espraiamento
espacial do deslocamento populacional das microrregides que apresentaram 0s maiores
indices. Os grandes centros econdmicos sdo os detentores de maior influéncia para os
fluxos migratérios, atraindo populagdo até mesmo das areas mais distantes do pais,
como corroborado, mais uma vez, por RAVEINSTEIN (1885). Para a amostra geral a
microrregido de S&o Paulo possui elos fortissimos com todas as microrregies
brasileiras, e forte intensidade e espraiamento de seu campo de influéncia sé é
visualizado com média e desvio padrdo proprio. O mesmo procedimento é realizado
para a microrregido do Rio de Janeiro na amostra qualificada, o que conclui uma
centralizacdo dos fluxos populacionais para estas microrregides em detrimento dos seus
mercados. No entanto deve-se lembrar que apesar da atratibilidade destas microrregides
no processo migratorio, desde o século passado (1980) a emigracdo tem se tornado um
fendmeno muito mais intenso.

O indice de efeito deslocamento propde medir o efeito da chegada de um
imigrante nos padrdes de migracédo inter-regional do pais. O modelo de insumo produto

de migracdo inter-regional permite calcular este indice capaz de medir quais regides
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empurram mais de sua populagéo para fora quando recebem imigrantes através do vetor
p = [I — D] ti. Com isso foi possivel dividir as microrregides brasileiras com indice
maior que um (que expulsam populacdo nativa acima da média pela chegada de um
imigrante) daquelas com indice menor do que um (microrregibes de mercado mais
dindmico capazes de absorver mdo de obra imigrante sem expulsar uma quantidade
relativamente alta de nativos para outras microrregides). Para o exercicio de amostra
qualificada, onde o estado de Sdo Paulo torna-se exdgeno as microrregides brasileiras
sdo divididas em duas, aquelas com indice maior do que um (que expulsam populacéo
nativa qualificada acima da média pela chegada de um imigrante paulista qualificado) e
as com indice menor do que um (microrregides de mercados mais intensivos em
tecnologia capazes de absorver mdo de obra qualificada sem expulsar uma quantidade
relativamente alta de nativos qualificados). A fim do uso de politicas publicas, a
metodologia proposta permite criar uma tipologia que identifica o papel das
microrregides no processo migratorio, ou seja, uma metodologia capaz de identificar as
areas que tem atraido e dispersado populagdo acima da média, identificar a importancia
exata das microrregides brasileiras numa hierarquia de influéncia sobre as demais
microrregides, identificar as areas onde choques produzidos pela chegada de imigrantes
estdo correlacionados a efeitos de deslocamento inter-regional e contribui para conhecer
os efeitos de uma politica externa ou interna de migracao sobre o deslocamento interno

brasileiro.
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8 — ANEXOS

Tabela 6 - Vetores p, p-médio, 2010

MICRO
110101
110102
110203
110204
110205
110206
110207
110208
120101
120102
120203
120204
120205
130101
130102
130203
130204
130305
130306
130307
130308
130309
130310
130411
130412
130413
140101
140102
140203
140204
150101
150102
150103
150204
150205
150206
150307
150308
150409
150410
150411
150412

Nome
Porto Velho
Guajara-Mirim
Ariquemes
Ji-Parand
Alvorada D'Oeste
Cacoal
Vilhena
Colorado do Oeste
Cruzeiro do Sul
Tarauacd
Sena Madureira
Rio Branco
Brasiléia
Rio Negro
Japura
Alto Solimdes
Jurud
Tefé
Coari
Manaus
Rio Preto da Eva
Itacoatiara
Parintins
Boca do Acre
Purus
Madeira
Boa Vista
Nordeste de Roraima
Caracarai
Sudeste de Roraima
Obidos
Santarém
Almeirim
Portel
Furos de Breves
Arari
Belém
Castanhal
Salgado
Bragantina
Cameta

Tomé-Agu

18.83
41.59
32.27
55.61
49.88
4411
23.59
52.94
91.47
82.65
34.54
30.69
38.82
42.17
114.76
62.02
197.33
48.32
39.46
28.28
10.48
29.55
70.25
78.9
36.51
35.14
25.62
11.55
19.06
14.01
48.69
70.87
123.6
249.27
238.91
88.09
72.29
45.32
65.02
111.61
143.15
91.29

P - médio
0.34
0.74
0.58
0.99
0.89
0.79
0.42
0.95
1.63
1.48
0.62
0.55
0.69
0.75
2.05
111
3.52
0.86
0.7
0.5
0.19
0.53
1.25
141
0.65
0.63
0.46
0.21
0.34
0.25
0.87
1.27
2.21
4.45
4.26
1.57
1.29
0.81
1.16
1.99
2.56
1.63

P-médio
(qualificada)

0.56
0.46
0.48

0.7
0.54
0.83
0.56
0.72
0.52
0.49
0.34
0.47
0.49
1.07

15
1.12
1.83
0.66
0.83
0.92
0.58
0.18
0.87
0.41
2.29
0.44
0.53
0.35
0.36
0.58
0.38
1.38
0.83
0.73
0.61
0.42
111
0.94

0.8
0.84
1.76
0.49

continuagdo
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150413
150514
150515
150616
150617
150618
150619
150620
150621
150622
160101
160102
160203
160204
170101
170102
170103
170104
170105
170206
170207
170208
210101
210102
210103
210104
210105
210106
210207
210208
210209
210310
210311
210312
210413
210414
210415
210416

Guama
Itaituba
Altamira
Tucurui
Paragominas
Sdo Félix do Xingu
Parauapebas
Maraba
Redengdo
Conceigdo do Araguaia
Oiapoque
Amapa
Macapa
Mazagdo
Bico do Papagaio
Araguaina
Miracema do Tocantins
Rio Formoso
Gurupi
Porto Nacional
Jalapdo
Diandpolis
Litoral Ocidental Maranhense
Aglomeragdo Urbana de S3o Luis
Rosdrio
Lengois Maranhenses
Baixada Maranhense
Itapecuru Mirim
Gurupi
Pindaré
Imperatriz
Médio Mearim
Alto Mearim e Grajau
Presidente Dutra
Baixo Parnaiba Maranhense
Chapadinha
Codd

Coelho Neto

130.78
68.74
48.65
66.86
76.91
22.35
22.12
44.15
55.22
32.68
28.51
57.42
33.83
38.74
49.15

38.3
35.12
37.63
38.94

19.8
51.71

49.53

178.03
59.59

118.22
99.87
159.1

127.72

81.4

145.11
80.18

163.85

106.27

156.63

127.75

140.27

146.99

137.85

2.33
1.23
0.87

1.37
0.4
0.39
0.79
0.99
0.58
0.51
1.02
0.6
0.69
0.88
0.68
0.63
0.67
0.7
0.35
0.92
0.88
3.18

1.06

1.78
2.84
2.28
1.45
2.59
1.43
2.92
19
2.8
2.28
2.5
2.62

2.46

0.88
0.97
0.72
0.75
0.49
0.19
0.41

0.6
0.45
1.01
0.17
1.09

0.5
0.46
0.76
0.86
0.69
0.83
0.83
0.42
0.48
0.51
1.83
1.06
1.41
0.46

1.2
0.67
0.64

13
0.96
0.96
0.68
0.73
0.85
1.09
0.64

0.51

continuagdo
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210417
210418
210519
210520
210521
220101
220102
220203
220204
220205
220206
220307
220308
220309
220310
220311
220312
220413
220414
220415
230101
230102
230103
230104
230105
230106
230107
230208
230209
230210
230211
230212
230213
230214
230215

Caxias
Chapadas do Alto Itapecuru
Porto Franco
Gerais de Balsas
Chapadas das Mangabeiras
Baixo Parnaiba Piauiense
Litoral Piauiense
Teresina
Campo Maior
Médio Parnaiba Piauiense
Valenga do Piaui
Alto Parnaiba Piauiense
Bertolinia
Floriano
Alto Médio Gurguéia
Sdo Raimundo Nonato
Chapadas do Extremo Sul Piauiense
Picos
Pio IX
Alto Médio Canindé
Litoral de Camocim e Acarau
Ibiapaba
Coreau
Meruoca
Sobral
Ipu
Santa Quitéria
Itapipoca
Baixo Curu
Uruburetama
Médio Curu
Canindé
Baturité
Chorozinho

Cascavel

91.39
142.24
34.33
57.11
105.16
129.31
71.32
76.85
136
106.51
87.83
85.83
81.36
88.38
74.37
92.68
87.04
98.35
99.55
117.78
78.38
68.33
64.59
67.75
79.74
99.71
120.02
72.21
26.06
99
56.72
86.22
127.62
69.01
32.15

1.63
2.54
0.61
1.02
1.88
231
1.27
1.37
2.43
1.9
1.57
1.53
1.45
1.58
1.33
1.65
1.55
1.76
1.78
2.1
1.4
1.22
1.15
1.21
1.42
1.78
2.14
1.29
0.47
1.77
1.01
1.54
2.28
1.23
0.57

0.74
1.19
0.18
0.63
0.65

1.4
1.06
1.52
1.98
1.97
2.48
1.09
0.71
1.48
0.79
0.91
0.74
0.93
1.86
0.88
0.48
0.45
0.99

2.5
0.88
0.76
1.74
0.92
0.34
1.56
0.51

0.7
3.09
0.59
0.44
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230316
230317
230418
230419
230420
230421
230522
230523
230524
230525
230626
230627
230628
230729
230730
230731
230732
230733
240101
240102
240103
240104
240105
240106
240107
240208
240209
240210
240211
240212
240313
240314
240315
240416
240417
240418
240419
250101
250102
250103
250104
250105

Fortaleza
Pacajus
Sertdo de Cratéus
Sertdo de Quixeramobim
Sertdo de Inhamuns
Sertdo de Senador Pompeu
Litoral de Aracati
Baixo Jaguaribe
Médio Jaguaribe
Serra do Pereiro
Iguatu
Varzea Alegre
Lavras da Mangabeira
Chapada do Araripe
Caririagu
Barro
Carir
Brejo Santo
Mossoré
Chapada do Apodi
Médio Oeste
Vale do Agu
Serra de Sdo Miguel
Pau dos Ferros
Umarizal
Macau
Angicos
Serra de Santana
Seridé Ocidental
Seridé Oriental
Baixa Verde
Borborema Potiguar
Agreste Potiguar
Litoral Nordeste
Macaiba
Natal
Litoral Sul
Catolé do Rocha
Cajazeiras
Sousa
Patos

Pianco

59.17
18.1
120.48
83.59
108.86
108.69
73.16
63.45
121.42
128.56
89.44
79.97
119.16
111.01
91.63
100.46
59.13
77.98
31.44
77.77
52.9
45.38
80.22
86.76
89.25
30.02
53.9
62.9
51.83
62.55
41.47
61.73
40.93
39.97
15.74
349
37.9
95.09
80.52
87.02
69.92
154.42

1.06
0.32
2.15
1.49
1.94
1.94
1.31
1.13
2.17
2.3
1.6
1.43
213
1.98
1.64
1.79
1.06
1.39
0.56
1.39
0.94
0.81
1.43
1.55
1.59
0.54
0.96
1.12
0.93
1.12
0.74
1.1
0.73
0.71
0.28
0.62
0.68
1.7
1.44
1.55
1.25
2.76

0.94
0.48
1.25
0.84
0.63

0.6
0.95
1.04
1.46
2.57
1.69
0.96

0.7
0.86
2.19
1.56
0.74

1.4
0.73
1.93
0.65
0.97
241
1.38
1.38
0.49
0.26
0.91
1.08
1.06
0.11
0.41
0.69
0.35
0.37
0.76
0.76
1.06
1.05
1.45
1.32
0.89
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250106
250107
250208
250209
250210
250211
250312
250313
250314
250315
250316
250317
250318
250319
250420
250421
250422
250423
260101
260102
260103
260104
260205
260206
260307
260308
260309
260310
260311
260312
260413
260414
260415
260516
260517
260518
260519

Itaporanga
Serra do Teixeira
Seridé Ocidental Paraibano
Serid6 Oriental Paraibano
Cariri Ocidental
Cariri Oriental
Curimatau Ocidental
Curimatau Oriental
Esperanga
Brejo Paraibano
Guarabira
Campina Grande
Itabaiana
Umbuzeiro
Litoral Norte
Sapé
Jodo Pessoa
Litoral Sul
Araripina
Salgueiro
Pajeu
Sertdo do Moxot6
Petrolina
Itaparica
Vale do Ipanema
Vale do Ipojuca
Alto Capibaribe
Médio Capibaribe
Garanhuns
Brejo Pernambucano
Mata Setentrional Pernambucana
Vitdria de Santo Antdo
Mata Meridional Pernambucana
Itamaracd
Recife
Suape

Fernando de Noronha

116.07
78.27
103.87
52.87
60.06
64.36
49.42
68.46
52.42
127.3
72.11
63.13
83.68
107.71
46.55
62.17
40.19
54.96
81.25
86.48
64.72
81.31
48.23
90.51
122.9
51.01
31.15
136.35
99.83
95.78
95.92
80.28
123.31
35.42
70.83
33.99
86.08

2.07
14
1.85
0.94
1.07

0.88
1.22
0.94
2.27
1.29

1.49
1.92
0.83

0.72
0.98
1.45
1.54
1.16
1.45
0.86
1.62
2.19
0.91
0.56
243
1.78
1.71
1.71
1.43
2.2
0.63
1.26
0.61
1.54

0.7

0.9
0.65
0.38
0.85
1.01
0.55
1.08
2.13
3.34
0.64
1.45
1.56
3.28
0.83
0.91
0.69

0.92
0.86
0.66
1.02

0.6
1.13
0.89
0.86

1.96
0.64
1.19

1.1
0.81
1.69
0.68
1.03
0.91
1.26
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270101
270102
270103
270104
270205
270206
270207
270308
270309
270310
270311
270312
270313
280101
280102
280203
280204
280205
280206
280307
280308
280309
280310
280311
280312
280313
290101
290102
290103
290204
290205
290206
290207
290308
290309
290310

Serrana do Sertdo Alagoano
Alagoana do Sertdo do Sdo Francisco
Santana do Ipanema
Batalha
Palmeira dos indios
Arapiraca
Traipu
Serrana dos Quilombos
Mata Alagoana
Litoral Norte Alagoano
Maceié
Sdo Miguel dos Campos
Penedo
Sergipana do Sertdo do Sdo Francisco
Carira
Nossa Senhora das Dores
Agreste de Itabaiana
Tobias Barreto
Agreste de Lagarto
Propria
Cotinguiba
Japaratuba
Baixo Cotinguiba
Aracaju
Boquim
Estancia
Barreiras
Cotegipe
Santa Maria da Vitéria
Juazeiro
Paulo Afonso
Barra
Bom Jesus da Lapa
Senhor do Bonfim
Irecé

Jacobina

140.77
76.85
140.72
152.41
140.67
74.9
140.76
195.4
139.23
70.97
81.02
100.4
127.15
74.85
43.53
75.22
49.59
69.34
68.2
92.69
41.11
68.31
42.59
36.3
81.92
65.85
26.93
82.48
77.64
73.72
75.33
100.71
99.73
112.15
127.28
97.71

2.51
1.37
2.51
2.72
2.51
1.34
2.51
3.49
2.49
1.27
1.45
1.79
2.27
1.34
0.78
1.34
0.89
1.24
1.22
1.65
0.73
1.22
0.76
0.65
1.46

0.48
1.47
1.39
1.32
1.34
1.8
1.78
2
2.27
1.74

1.09
0.87

1.83
0.98
0.57
4.32
1.44

2.9
0.21
0.88

1.74

0.62
1.08
1.27
1.22
0.54
1.02

2.8
0.34
1.45

0.5
0.55
0.84
1.25
0.42
0.51
0.76

0.8

11
0.51
1.16
0.81
0.54
0.55
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290311
290312
290413
290414
290415
290416
290417
290418
290519
290520
290521
290622
290623
290624
290625
290626
290627
290628
290629
290730
290731
290732
310101
310102
310203
310204
310205
310206
310207
310208
310209
310310
310311
310312
310313
310314
310415
310416

Itaberaba
Feira de Santana

Jeremoabo

Euclides da Cunha

Ribeira do Pombal

Serrinha
Alagoinhas
Entre Rios

Catu

Santo Antonio de Jesus

Salvador
Boquira
Seabra

Jequié

Livramento do Brumado

Guanambi

Brumado

Vitéria da Conquista

Itapetinga
Valenga
Ilhéus-Itabuna
Porto Seguro
Unai
Paracatu
Janudria
Janalba
Salinas
Pirapora
Montes Claros
Grdo Mogol
Bocailva
Diamantina
Capelinha
Araguai
Pedra Azul
Almenara
Teofilo Otoni

Nanuque

140.69
69.34
73.38

129.87

102.87

103.04
87.57
75.62
55.24
76.01
59.89

144.02
88.14
94.51
87.26

105.63
94.23
72.98
62.77
73.88

103.68
43.76
50.77
41.08
97.76
79.69

75.9
61.73

54.35

101.44
71.84
89.84
91.69
97.88

125.07
79.72
71.71

78.59

2.51 1.1
1.24 0.91
131 0.39
2.32 0.47
1.84 0.5
1.84 0.85
1.56 1.03
1.35 0.44
0.99 0.85
1.36 0.81
1.07 0.98
2.57 0.82
1.57 0.38
1.69 1.16
1.56 0.99
1.89 0.68
1.68 0.76
13 0.76
1.12 1.2
1.32 0.3
1.85 1.24
0.78 0.46
0.91 0.89
0.73 1.07
1.75 0.9
1.42 1.39
1.35 0.93
1.1 1.05
0.97 111
1.81 0.59
1.28 0.97
1.6 1.33
1.64 1.44
1.75 1.12
2.23 1.15
1.42 0.93
1.28 1.15
1.4 1.25
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310517
310518
310519
310520
310521
310522
310523
310624
310625
310626
310727
310728
310729
310730
310731
310732
310733
310734
310835
310836
310837
310838
310839
310840
310841
310942
310943
310944
310945
310946
311047
311048
311049
311050
311051
311052
311053
311054
311055
311056

ltuiutaba
Uberlandia
Patrocinio
Patos de Minas
Frutal
Uberaba
Araxa
Trés Marias
Curvelo
Bom Despacho
Sete Lagoas
Concei¢do do Mato Dentro
Para de Minas
Belo Horizonte
Itabira
Itaguara
Ouro Preto
Conselheiro Lafaiete
Guanhdes
Pecanha
Governador Valadares
Mantena
Ipatinga
Caratinga
Aimorés
PiCEi
Divindpolis
Formiga
Campo Belo
Oliveira
Passos
Sdo Sebastido do Paraiso
Alfenas
Varginha
Pogos de Caldas
Pouso Alegre
Santa Rita do Sapucai
Sdo Lourencgo
Andrelandia

Itajuba

20.23
21.26
30.99
32.08
18.42
19.16
26.33
34.17
53.53
21.72
24.93
90.64
20.07
31.39
48.67
24.21
36.1
23.03
46.88
94.98
50.36
49.23
32.49
41.09
48.02
29.83
16.07
25.08
31.6
38.18
28.7
25.92
32.75
40.96
25.32
17.72
28
34.82
40.15

36.9

0.36
0.38
0.55
0.57
0.33
0.34
0.47
0.61
0.96
0.39
0.44
1.62
0.36
0.56
0.87
0.43
0.64
0.41
0.84
1.7
0.9
0.88
0.58
0.73
0.86
0.53
0.29
0.45
0.56
0.68
0.51
0.46
0.58
0.73
0.45
0.32
0.5
0.62
0.72

0.66

0.73
0.87
1.09
0.87
0.51
1.02
1.02

1.83
1.04
0.69
0.47
1.05
0.91
1.03
0.47

0.7
0.64
1.02
0.87
0.44
0.41
0.69
0.51
0.72

0.54
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311157
311158
311159
311260
311261
311262
311263
311264
311265
311266
320101
320102
320103
320204
320205
320206
320307
320308
320309
320310
320411
320412
320413
330101
330102
330203
330204
330305
330306
330307
330308
330409
330410
330511
330512
330513
330614
330615

Lavras
Sdo Jodo Del Re
Barbacena
Ponte Nova
Manhuagu
Vigosa
Muriaé
Ubd
Juiz de Fora
Cataguases
Barra de Sdo Francisco
Nova Venécia
Colatina
Montanha
Sdo Mateus
Linhares
Afonso Claudio
Santa Teresa
Vitéria
Guarapari
Alegre
Cachoeiro de Itapemirim
Itapemirim
Itaperuna
Santo Antonio de Padua
Campos dos Goytacazes
Macaé
Trés Rios
Cantagalo-Cordeiro
Nova Friburgo
Santa Maria Madalena
Bacia de Sdo Jodo
Lagos
Vale do Paraiba Fluminense
Barra do Pirai
Baia da Ilha Grande
Vassouras

Serrana

28.7
33.71
42.36
76.61
45.6
58.94
38.17
30.19
32.45
47.43
38.86
25.49
33.93
24.88
24.24
19.1
33.2
33.64
21.7
18.92
44.82
37.37
22.42
33.84
30.36
32.34
14.58
33.48
29.68
26.42
35.94
6.09
12.66
36.49
43.61
23.18
37.8

47.02

0.51
0.6
0.76
1.37
0.81
1.05
0.68
0.54
0.58
0.85
0.69
0.45
0.61
0.44
0.43
0.34
0.59
0.6
0.39
0.34
0.8
0.67
0.4
0.6
0.54
0.58
0.26
0.6
0.53
0.47
0.64
0.11
0.23
0.65
0.78
0.41
0.67

0.84

1.13
1.27
1.26
1.26

1.4

2.2
1.39
1.09
1.36
1.69
1.33
0.75
1.67
0.99
0.63
0.84

0.9
1.18
0.65
0.64
0.93
1.38
0.75
1.11
1.07
1.17
0.47
0.83
1.02
0.64
1.27
0.24
0.37
1.15
1.52

0.6
0.96

0.9
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330616
330617
330618
350101
350102
350103
350104
350105
350106
350107
350108
350209
350210
350211
350212
350213
350214
350215
350316
350317
350318
350419
350420
350421
350422
350423
350524
350525
350626
350627
350628
350729
350730
350731
350732
350733
350834
350835

Macacu-Caceribu
Itaguai
Rio de Janeiro
Jales
Fernanddpolis
Votuporanga
Sdo José do Rio Preto
Catanduva
Auriflama
Nhandeara
Novo Horizonte
Barretos
Sdo Joaquim da Barra
ltuverava
Franca
Jaboticaba
Ribeirdo Preto
Batatais
Andradina
Aragatuba
Birigui
Lins
Bauru
Jau
Avaré
Botucatu
Araraquara
Sdo Carlos
Rio Claro
Limeira
Piracicaba
Pirassununga
Sdo Jodo da Boa Vista
Moji-Mirim
Campinas
Amparo
Dracena

Adamantina

26.82
11.94
48.62
27.34
19.42
17.65
17.72
24.25
23.35
15.16
23.64
26.7
27.2
34.07
28.52
29.36
19.59
25.27
20.52
21.11
18.21
21.08
23.42
22.39
19.92
22.89
21.37
25.02
17.9
21.92
21.79
26.01
32.24
15.71
18.07
15.18
15.45
16.97

0.48 0.67
0.21 0.52
0.87 1.02
0.49
0.35
0.32
0.32
0.43
0.42
0.27
0.42
0.48
0.49
0.61
0.51
0.52
0.35
0.45
0.37
0.38
0.32
0.38
0.42
0.4
0.36
0.41
0.38
0.45
0.32
0.39
0.39
0.46
0.58
0.28
0.32
0.27
0.28
0.3
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350836
350937
350938
351039
351040
351141
351142
351143
351144
351245
351246
351247
351248
351349
351350
351351
351352
351353
351354
351455
351456
351557
351558
351559
351560
351561
351562
351563
410101
410102
410103
410204
410205
410306
410307
410308
410309
410310

Presidente Prudente

Tupad
Marilia
Assis
Ourinhos
Itapeva
Itapetininga
Tatui
Capao Bonito
Piedade
Sorocaba
Jundiaf
Braganca Paulista

Campos do Jorddo

Sdo José dos Campos

Guaratinguetd

Bananal

Paraibuna/Paraitinga

Caraguatatuba
Registro
Itanhaém
Osasco
Franco da Rocha
Guarulhos
Itapecerica da Serra
Sdo Paulo
Moji das Cruzes
Santos
Paranavai
Umuarama
Cianorte
Goioeré
Campo Mourdo
Astorga
Porecatu
Florai
Maringa

Apucarana

28.54
33.16
30.5
27.88
28.7
45.66
25.02
12.41
67.55
28.58
17.67
18.32
16.55
50.16
22.72
35.02
63.15
32.36
20.02
39.29
14.08
28.12
15.4
28.63
18.17
60.07
19.67
27.08
28.36
27.97
20.04
62.54
35.9
22.5
34.57
23.06
18.29
19.26

0.51
0.59
0.54
0.5
0.51
0.82
0.45
0.22
1.21
0.51
0.32
0.33
0.3
0.9
0.41
0.63

0.58
0.36
0.7
0.25
0.5
0.27
0.51
0.32
1.07
0.35
0.48
0.51
0.5
0.36
1.12
0.64
0.4
0.62
0.41
0.33
0.34

0.09
1.46
0.62
1.89
111
1.09

13
1.05
0.79
1.02
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410311
410312
410313
410414
410415
410416
410417
410418
410519
410520
410521
410622
410623
410624
410725
410726
410727
410828
410829
410830
410931
410932
410933
410934
411035
411036
411037
411038
411039
420101
420102
420103
420104
420105
420206
420207

Londrina
Faxinal
Ivaipord
Assai
Cornélio Procépio
Jacarezinho
Ibaiti
Wesceslau Braz
Telémaco Borba
Jaguariaiva
Ponta Grossa
Toledo
Cascavel
Foz do Iguagu
Capanema
Francisco Beltrdo
Pato Branco
Pitanga
Guarapuava
Palmas
Prudentépolis
Irati
Unido da Vitéria
Sdo Mateus do Sul
Cerro Azul
Lapa
Curitiba
Paranagua
Rio Negro
Sdo Miguel d'Oeste
Chapecé
Xanxeré
Joagaba
Concérdia
Canoinhas

Sdo Bento do Sul

24.82
42.17
53.26
47.8
54.27
39.16
38.2
30.16
33.64
42.58
29.42
24.22
32.98
42.55
34.03
28.61
36.39
74.95
60.68
66.57
40.69
43.92
64.08
35.12
58.9
30.26
21.77
18.04
21.33
37.49
26.73
37.79
37.31
33.78
39.88
33.23

0.44
0.75
0.95
0.85
0.97
0.7
0.68
0.54
0.6
0.76
0.53
0.43
0.59
0.76
0.61
0.51
0.65
1.34
1.08

0.73
0.78

0.63
1.05
0.54
0.39
0.32
0.38
0.67
0.48
0.67
0.67
0.6
0.71
0.59

0.91

0.94
2.37
1.92
0.92
0.77
0.78
0.58

0.9
1.17
1.01
1.01

0.91
0.93
0.83
0.65
1.08
1.83
1.01
1.21

1.4
0.48
0.53
0.66

0.6
0.42

0.9
0.94
0.86

1.1

1.06
1.1
0.79
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420208 Joinville 13.86 0.25 0.48
420309 Curitibanos 46.49 0.83 1.14
420310 Campos de Lages 43.48 0.78 1.22
420411 Rio do Sul 17.06 0.3 0.8
420412 Blumenau 10.64 0.19 0.7
420413 Itajai 10.5 0.19 0.38
420414 Ituporanga 19.37 0.35 1.41
420515 Tijucas 6.87 0.12 0.65
420516 Floriandpolis 15.3 0.27 0.53
420517 Tabuleiro 21.16 0.38 0.37
420618 Tubardo 18.4 0.33 0.71
420619 Criciuma 15.83 0.28 0.7
420620 Ararangua 20.26 0.36 0.85
430101 Santa Rosa 60.27 1.08 1.85
430102 Trés Passos 70.52 1.26 2.43
430103 Frederico Westphalen 79.27 1.42 2.48
430104 Erechim 53.88 0.96 1.7
430105 Sananduva 55.8 1 213
430106 Cerro Largo 76.98 1.37 1.85
430107 Santo Angelo 84.39 1.51 3.58
430108 ljui 57.3 1.02 2.29
430109 Carazinho 64.18 1.15 1.62
430110 Passo Fundo 36.11 0.64 1.61
430111 Cruz Alta 83.11 1.48 2.84
430112 N3o-Me-Toque 47.45 0.85 2.24
430113 Soledade 92.56 1.65 1.73
430214 Guaporé 24.84 0.44 0.91
430215 Vacaria 44.01 0.79 1.93
430216 Caxias do Sul 24.37 0.44 0.85
430317 Santiago 73.79 1.32 2.06
430318 Santa Maria 56.14 1 2.38
430319 Restinga Seca 61.43 1.1 2.07
430420 Santa Cruz do Sul 46.73 0.83 1.28
430421 Lajeado-Estrela 27.04 0.48 1.04
430422 Cachoeira do Sul 62.6 1.12 1.87
430523 Montenegro 24.15 0.43 1
430524 Gramado-Canela 31.92 0.57 0.68
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430525
430526
430527
430528
430629
430630
430631
430732
430733
430734
430735
500101
500102
500203
500204
500305
500306
500307
500308
500409
500410
500411
510101
510102
510103
510104
510105
510106
510107
510108
510209
510210
510211
510312
510313
510314
510415

S&o Jerdbnimo
Porto Alegre
Osorio
Camaqua
Campanha Ocidental
Campanha Central
Campanha Meridional
Serras de Sudeste
Pelotas
Jaguardo
Litoral Lagunar
Baixo Pantanal
Aquidauana
Alto Taquari
Campo Grande
Cassilandia
Paranaiba
Trés Lagoas
Nova Andradina
Bodoquena
Dourados
Iguatemi
Aripuand
Alta Floresta
Colider
Parecis
Arinos
Alto Teles Pires
Sinop
Paranatinga
Norte Araguaia
Canarana
Médio Araguaia
Alto Guaporé
Tangara da Serra
Jauru

Alto Paraguai

34.86
42.94
20.29
63.41
91.44
65.4
72.56
67
52.31
81.42
34.2
49.01
48.83
36.96
23.55
17.89
23.05
16.74
23.9
47.4
25
29.2
33.7
58.03
50.91
22.53
33.86
14.68
38.54
43.44
37.83
28.46
39.23
32.44
30.83
47.85

40.91

0.93
1.45
0.61
0.87
0.87
0.66
0.42
0.32
0.41
0.3
0.43
0.85
0.45
0.52
0.6
1.04
0.91
0.4
0.6
0.26
0.69
0.78
0.68
0.51
0.7
0.58
0.55
0.85

0.73

1.03
1.02

0.71

1.65
1.57
1.48
2.08
1.94
1.93
135

0.9
0.66
1.03
0.64
0.45
0.45
0.45
0.35
0.71
0.61
0.64

0.4
1.14
0.48
0.61
0.67
0.42
0.47
0.37

0.4
0.56
0.61
0.44
0.72
0.94

1.02
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Tabela 6 - Vetores p, p-médio, 2010

510416
510417
510418
510519
510520
510521
510522
520101
520102
520103
520204
520205
520306
520307
520308
520309
520310
520411
520412
520513
520514
520515
520516
520517

520518
530101

Rosdrio Oeste
Cuiabd
Alto Pantanal
Primavera do Leste
Tesouro
Rondondpolis
Alto Araguaia
Sdo Miguel do Araguaia
Rio Vermelho
Aragargas
Porangatu
Chapada dos Veadeiros
Ceres
Andpolis
Ipord
Anicuns
Goiania
Vdo do Parana
Entorno de Brasilia
Sudoeste de Goias
Vale do Rio dos Bois
Meia Ponte
Pires do Rio
Cataldo
Quirindpolis
Brasilia

45.93
38.83
63.72
18.56
33.13
27.8
16.62
37.62
57.81
27.04
35.75
45.03
25.84
19.44
33.66
22.9
20.06
48.78
14.09
17.28
19.29
20.16
20.8
133

12.58
36.66

0.82
0.69
1.14
0.33
0.59
0.5
0.3
0.67
1.03
0.48
0.64
0.8
0.46
0.35
0.6
0.41
0.36
0.87
0.25
0.31
0.34
0.36
0.37
0.24

0.22
0.65

1.7
0.92
1.17
0.46
0.65
0.58
0.51

0.8
2.24
0.62
0.74
0.44
0.83
0.84

0.9
1.05

0.7
0.54
0.37
0.72
0.68
0.57
1.08
0.55

0.41
0.54

Fonte: ElaboragaoPrépria
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Tabela 7 - indice de dispes3o e atragdo, 2010

Micro codigo Ui Uj Ui (qualificada) Uj (qualificada)

Porto Velho 11001  1.52203  0.97945 1.20123 0.98615
Guajara-Mirim 11002 0.31157 0.95083 0.10025 0.99698
Ariquemes 11003 0.71197 0.95316 0.17938 0.99789
Ji-Parand 11004 1.3021 0.91863 0.50539 0.98764
Alvorada D'Oeste 11005 0.44528 0.96974 0.07937 0.99649
Cacoal 11006  1.02092  0.96455 0.46619 0.99923
Vilhena 11007 0.6092  0.97425 0.3638 0.99977
Colorado do Oeste 11008 0.30395 0.94177 0.12912 0.99921
Cruzeiro do Sul 12001 0.41385 0.9894

Tarauaca 12002 0.21952  0.98884

Sena Madureira 12003 0.11458 0.97539

Rio Branco 12004 0.85377 0.95374

Brasiléia 12005 0.18324 0.86816

Rio Negro 13001 0.18002 0.97841 0.218 0.9952
Japura 13002 0.09042 1.00366 0.00979 0.98605
Alto Solimdes 13003 0.39127 0.76883 0.3565 0.96278
Jurua 13004 0.41994 0.99903 0.0843 0.72773
Tefé 13005 0.29023  0.98038 0.23153 0.98391
Coari 13006 0.23698 1.02634 0.13677 0.97688
Manaus 13007 3.54074 1.01152 3.82898 0.9785
Rio Preto da Eva 13008 0.13593 1.04077 0.07287 0.94221
Itacoatiara 13009 0.31769 1.0261 0.02817 0.97263
Parintins 13010 0.5577  1.02292 0.24581 0.97953
Boca do Acre 13011 0.15 0.79521 0.00716 0.48018
Purus 13012 0.14276 0.98927 0.12353 0.93393
Madeira 13013  0.39603 0.99794 0.10054 0.97984
Boa Vista 14001 0.80872 1.01773 0.73767 0.99679
Nordeste de Roraima 14002 0.08166  0.98901 0.02025 0.99808
Caracarai 14003  0.13929 1.0327 0.03173 0.99602
Sudeste de Roraima 14004 0.11808 1.04481 0.04587 0.99619
Obidos 15001 0.5144  1.05482 0.11078 0.99556
Santarém 15002  1.52551  1.05367 0.89829 0.99592
Almeirim 15003 0.46017 1.0752 0.17007 1.00268
Portel 15004 0.66652 1.10104 0.04959 1.00334
Furos de Breves 15005 1.22633 1.09514 0.06429 1.00272
Arari 15006 0.53603 1.08593 0.05953 1.00263
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Tabela 7 - indice de dispes3o e atragdo, 2010

Micro codigo Ui Uj Ui (qualificada)  Uj (qualificada)
Belém 15007 5.33562 1.00106
Castanhal 15008 1.43069 1.08434 0.39215 1.00188
Salgado 15009  1.3507 1.09465 0.18987 1.00233
Bragantina 15010 2.23244 1.09298 0.28202 1.00252
Cameta 15011 1.59102 1.09689 0.39687 1.00207
Tomé-Agu 15012 1.68292 1.09295 0.11868 1.00099
Guama 15013 2.57605 1.09843 0.2325 1.00283
Itaituba 15014 1.03903 1.03839 0.32251 0.97396
Altamira 15015 1.12622 1.07116 0.35779 1.00206
Tucuruf 15016  2.2029 1.09556 0.29749 1.00273
Paragominas 15017 2.65788 1.08679 0.27897 1.00187
Sdo Félix do Xingu 15018 0.55065 1.07339 0.0345 1.00154
Parauapebas 15019 1.41623 1.08409 0.44818 1.00266
Marabd 15020 1.73735 1.08265 0.60258 1.00198
Redencdo 15021 1.24498 1.06279 0.22019 1.00148
Conceigdo do Araguaia 15022 0.57919 1.07574 0.21521 1.00185
Oiapoque 16001 0.1764 0.99682 0.01076 1.0011
Amapa 16002 0.17579 1.08613 0.06347 1.00241
Macapa 16003 1.55421 1.0788 0.81241 1.00155
Mazagdo 16004 0.32325 1.09327 0.0647 1.00129
Bico do Papagaio 17001 0.94385 1.08114 0.28523 1.00185
Araguaina 17002 1.16816  1.0664 0.70941 1.00163
Miracema do Tocantins 17003 0.57613 1.06203 0.24189 1.00167
Rio Formoso 17004 0.53866 1.05707 0.29805 1.00145
Gurupi 17005 0.64052 1.04705 0.51879 1.00156
Porto Nacional 17006 1.28377 1.05513 1.35426 1.00156
Jalapdo 17007 0.29645 1.06994 0.05414 1.00244
Diandpolis 17008 0.44648 1.04424 0.20666 1.00135
Litoral Ocidental Maranhense 21001 1.0984 1.08788 0.1889 1.00359
Aglomeragdo Urbana de Sdo Luis 21002 5.68662 1.07549 3.59318 1.00258
Rosério 21003 0.77847 1.08521 0.13998 1.00323
Lengois Maranhenses 21004 0.67622 1.07533 0.07254 1.00293
Baixada Maranhense 21005 2.71833 1.08905 0.36106 1.00379
Itapecuru Mirim 21006 0.97647 1.09074 0.08742 1.00244
Gurupi 21007 1.34122 1.09574 0.09683 1.00301
Pindaré 21008 4.20503 1.07821 0.46902 1.00358
Imperatriz 21009 3.33695 1.07668 0.96923 0.99769
Médio Mearim 21010 2.74903 1.07793 0.31255 1.00387
Alto Mearim e Grajau 21011 1.73372 1.08241 0.13053 1.00293
Presidente Dutra 21012 1.40528 1.07925 0.16815 1.00369
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Tabela 7 - indice de dispes3o e atragdo, 2010

Micro codigo Ui Uj Ui (qualificada)  Uj (qualificada)
Baixo Parnaiba Maranhense 21013 0.60324 1.07543 0.02899 1.00349
Chapadinha 21014 1.11384 1.08215 0.15645 1.00274
Codo 21015 1.52235 1.07827 0.13901 1.00379
Coelho Neto 21016 0.50579  1.0866 0.0282 1.00244
Caxias 21017 1.88486 1.07149 0.3022 1.00362
Chapadas do Alto Itapecuru 21018 1.04457 1.06875 0.16868 1.00264
Porto Franco 21019 0.53562 1.08377 0.03879 1.00227
Gerais de Balsas 21020 0.62286 1.06908 0.23178 1.00223
Chapadas das Mangabeiras 21021 0.40264 1.08206 0.0359 1.00273
Baixo Parnaiba Piauiense 22001 1.45211 1.05052 0.30593 1.00394
Litoral Piauiense 22002 1.12318 1.04982 0.64932 1.00305
Teresina 22003 4.41896 1.05751 3.61488 1.0031
Campo Maior 22004 1.10029 1.04029 0.2398 1.00392
Médio Parnaiba Piauiense 22005 0.7333 1.05631 0.19917 1.00356
Valenga do Piaui 22006 0.53759 1.04473 0.19513 1.00421
Alto Parnaiba Piauiense 22007 0.26515 1.05575 0.12133 1.00392
Bertolinia 22008 0.24507 1.04816 0.07345 1.00419
Floriano 22009 0.7384 1.04697 0.32898 1.00442
Alto Médio Gurguéia 22010 0.4316 1.03455 0.18573 1.0032
Sdo Raimundo Nonato 22011 0.49941 1.03474 0.1174 1.00398
Chapadas do Extremo Sul Piauiense 22012 0.31352 1.04271 0.10324 1.00376
Picos 22013 1.01681 1.04005 0.38034 1.00324
Pio IX 22014 0.31541 1.05169 0.04525 1.00393
Alto Médio Canindé 22015 1.11611 1.03754 0.16662 1.00402
Litoral de Camocim e Acarau 23001 1.14374 1.03266 0.17177 1.00294
Ibiapaba 23002 1.01509 1.03591 0.17242 1.00333
Coreau 23003 0.22105 1.05251 0.0504 1.00341
Meruoca 23004 0.10671 1.02522 0.04146 1.00344
Sobral 23005 1.51664 1.04598 0.46015 1.00309
Ipu 23006 0.74564 1.02667 0.09658 1.00357
Santa Quitéria 23007 0.45068 1.03442 0.05452 1.00249
Itapipoca 23008 0.75126  1.0422 0.15789 1.0036
Baixo Curu 23009 0.32439 1.02899 0.05214 1.00192
Uruburetama 23010 0.43417 1.05895 0.06309 1.00352
Médio Curu 23011 0.34596 1.05397 0.03 1.00317
Canindé 23012 0.51461 1.04747 0.06083 1.00281
Baturité 23013 0.81797 1.05344 0.23126 1.00312
Chorozinho 23014 0.26937 1.0628 0.01924 1.00061
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Tabela 7 - indice de dispes3o e atragdo, 2010

Micro codigo Ui Uj Ui (qualificada) Uj (qualificada)
Cascavel 23015 0.34361 1.04481 0.06318 1.00309
Fortaleza 23016 8.93578 1.02683 6.62044 1.00158
Pacajus 23017 0.37601  1.0591 0.06071 1.00336
Sertdo de Cratéus 23018 1.13792 1.03187 0.22657 1.0029
Sertdo de Quixeramobim 23019 1.11084 1.04413 0.24479 1.00249
Sertdo de Inhamuns 23020 0.91799 1.03502 0.08671 1.00277
Sertdo de Senador Pompeu 23021 1.07726 1.02854 0.11614 1.00264
Litoral de Aracati 23022 0.40454 1.02727 0.10779 1.00309
Baixo Jaguaribe 23023 1.03648 1.05007 0.37614 1.00261
Médio Jaguaribe 23024 0.39825 1.04033 0.12401 1.00367
Serra do Pereiro 23025 0.23811 1.04263 0.06806 1.00395
Iguatu 23026 1.07035 1.03135 0.33641 1.00314
Vérzea Alegre 23027 0.54952 1.03522 0.09237 1.00309
Lavras da Mangabeira 23028 0.33618 1.03663 0.0626 1.00206
Chapada do Araripe 23029 0.53999 1.03184 0.08016 1.00208
Caririagu 23030 0.38394 1.03628 0.09554 1.00322
Barro 23031 0.41751 1.04024 0.1474 1.00235
Cariri 23032 1.9748 1.0391 0.89114 0.99878
Brejo Santo 23033 0.45834 1.04409 0.09742 1.00308
Mossoré 24001 0.83774 1.04972 0.66375 1.00315
Chapada do Apodi 24002 0.26355 1.053 0.13029 1.00316
Médio Oeste 24003 0.13394 1.05655 0.02005 1.00335
Vale do Agu 24004 0.43359 1.05929 0.20066 1.00352
Serra de Sdo Miguel 24005 0.29049 1.03743 0.11082 1.00474
Pau dos Ferros 24006 0.55754 1.03587 0.21962 1.00359
Umarizal 24007 0.3554 1.04025 0.13699 1.00393
Macau 24008 0.17355 1.05299 0.04459 1.00308
Angicos 24009 0.21615 1.06089 0.00935 1.00336
Serra de Santana 24010 0.22663 1.05631 0.03306 1.00329
Seridé Ocidental 24011 0.34307 1.0444 0.22418 1.00307
Serid6 Oriental 24012 0.44728 1.04516 0.21488 1.00345
Baixa Verde 24013 0.20582 1.05845 0.00247 1.00307
Borborema Potiguar 24014 0.42471 1.04618 0.04928 1.00296
Agreste Potiguar 24015 0.6522 1.04387 0.12134 1.00315
Litoral Nordeste 24016 0.27777 1.05238 0.02819 1.00225
Macaiba 24017 0.57396 1.04954 0.1111 1.00293

continuagao

104



Tabela 7 - indice de dispesao e atracdo, 2010

Micro cédigo Ui Uj Ui (qualificada)  Uj (qualificada)
Natal 24018 3.30833 1.02808 3.58325 1.00159
Litoral Sul 24019 0.34676 1.01541 0.12371 1.00339
Catolé do Rocha 25001  0.5204 1.03977 0.14846 1.004
Cajazeiras 25002 0.78266 1.02493 0.21517 1.00338
Sousa 25003 0.80966 1.02776 0.35439 1.00331
Patos 25004 0.61191 1.03393 0.37957 1.00339
Pianco 25005 0.49395 1.02255 0.08224 1.00349
Itaporanga 25006 0.44759 1.02717 0.04695 1.00357
Serra do Teixeira 25007 0.52933 1.02504 0.08798 1.00314
Seridé Ocidental Paraibano 25008 0.2133 1.03306 0.03783 1.00324
Seridé Oriental Paraibano 25009  0.2467 1.04168 0.01992 1.00396
Cariri Ocidental 25010 0.4579 1.02514 0.10169 1.0038
Cariri Oriental 25011 0.28194 1.03212 0.04334 1.00422
Curimatau Ocidental 25012 0.45904 1.02915 0.0722 1.00372
Curimatau Oriental 25013 0.39924 1.02373 0.07276 1.00418
Esperanca 25014 0.21909 1.01818 0.11867 1.0031
Brejo Paraibano 25015 0.61084 1.01958 0.21256 1.00446
Guarabira 25016 0.65423 1.01931 0.11024 1.00389
Campina Grande 25017 1.77022 1.01644 1.94505 1.00299
Itabaiana 25018 0.4186 1.02226 0.07993 1.00372
Umbuzeiro 25019 0.2808 1.02737 0.07307 1.00419
Litoral Norte 25020 0.36046 1.01995 0.06617 1.00375
Sapé 25021 0.46046 1.02647 0.0391 1.00425
Jodo Pessoa 25022 3.20793 1.00736 3.6158 1.00238
Litoral Sul 25023 0.31156 1.03978 0.06269 1.00315
Araripina 26001 1.11046 1.03872 0.23781 1.00328
Salgueiro 26002 0.82432 1.04275 0.1952 1.00294
Pajeu 26003 1.31535 1.02616 0.30235 1.00314
Sertdo do Moxot6 26004 1.06542 1.03135 0.33969 1.00323
Petrolina 26005 1.81271 1.04534 0.71826 1.00307
Itaparica 26006 0.69782 1.04491 0.20888 1.00333
Vale do Ipanema 26007 0.85879 1.03422 0.07314 1.00327
Vale do Ipojuca 26008 2.66746 1.03244 1.06223 1.00294
Alto Capibaribe 26009 0.88022 1.04133 0.28217 1.0036
Médio Capibaribe 26010 1.26025 1.03309 0.2254 1.00336
Garanhuns 26011 2.044 1.0278 0.46406 1.00281
Brejo Pernambucano 26012 0.99078 1.02884 0.13604 1.00359
Mata Setentrional Pernambucana 26013 2.11378 1.03221 0.64928 1.00266
Vitdria de Santo Antdo 26014  0.9298 1.02852 0.20179 1.00304
Mata Meridional Pernambucana 26015 2.83535 1.03796 0.59075 1.00236
Itamaraca 26016 0.57034 1.02941 0.11994 1.00283
Recife 26017 8.69223 1.00632 9.37296 1.00129
Suape 26018 0.80128 1.026 0.25191 1.00271
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Micro codigo Ui Uj (quaIiLfJiIcada) (qualil:ijcada)
Fernando de Noronha 26019 0.06099 1.02481 0.04743 1.0036
Serrana do Sertdo Alagoano 27001 0.5466 1.0322 0.04244 1.00215
Alagoana do Sertdo do S3o Francisco 27002 0.51528 1.04891 0.12636 1.00211
Santana do Ipanema 27003 1.11941 1.04051 0.10882 1.00171
Batalha 27004 0.75744 1.05511 0.10095 1.00165
Palmeira dos indios 27005 1.32767 1.04476 0.22344 1.00205
Arapiraca 27006 1.73996 1.04658 0.2612 1.00192
Traipu 27007 0.27334 1.06438 0.0312 1.00178
Serrana dos Quilombos 27008 1.24726 1.05404 0.19548 1.00173
Mata Alagoana 27009 2.24127 1.06066 0.25913 1.00084
Litoral Norte Alagoano 27010 0.46492 1.05878 0.01391 1.00166
Maceid 27011 5.34801 1.04469 2.84024 0.99909
Sdo Miguel dos Campos 27012 1.52621 1.05483 0.1464 1.00192
Penedo 27013 0.70814 1.05727 0.15483 1.00245
Sergipana do Sertdo do Sdo Francisco 28001 0.63108 1.05773 0.1266 1.00299
Carira 28002 0.2213 1.05183 0.07054 1.00428
Nossa Senhora das Dores 28003 0.33261 1.05434 0.06579 1.00407
Agreste de Itabaiana 28004 0.46136 1.05508 0.16229 1.00365
Tobias Barreto 28005 0.52585 1.04503 0.05823 1.00421
Agreste de Lagarto 28006 0.47188 1.04244 0.10332 1.00394
Propria 28007 0.46133 1.06147 0.19599 1.00384
Cotinguiba 28008 0.18416 1.06635 0.02666 1.00414
Japaratuba 28009 0.26551  1.0635 0.05294 1.00391
Baixo Cotinguiba 28010 0.27951 1.06577 0.01984 1.00427
Aracaju 28011 2.52686 1.04616 2.24109 1.00289
Boquim 28012 0.61378 1.05167 0.10057 1.00425
Estancia 28013 0.52171 1.05177 0.1503 1.00419
Barreiras 29001 1.12806 1.0273 0.51727 1.00208
Cotegipe 29002 0.41213 1.03791 0.03702 1.00281
Santa Maria da Vitdria 29003 0.64539 1.03442 0.16469 1.0017
Juazeiro 29004 1.85272 1.03977 0.47055 1.00332
Paulo Afonso 29005 0.96591 1.04463 0.32003 1.0029
Barra 29006 0.79489 1.02475 0.08448 1.00313
Bom Jesus da Lapa 29007 0.86317 1.01448 0.15131 1.0035
Senhor do Bonfim 29008 1.44956 1.02127 0.26081 1.00337
Irecé 29009 1.84793 1.02329 0.2607 1.00259
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Tabela 7 - indice de dispes3o e atragdo, 2010

Micro codigo Ui Uj Ui (qualificada) Uj (qualificada)
Jacobina 29010 1.82753 1.02085 0.21171 1.00282
Itaberaba 29011 1.48038 1.01567 0.26408 1.00228
Feira de Santana 29012 3.63046 1.02439 1.38809 0.99365
Jeremoabo 29013 0.42971 1.03959 0.03129 1.00316
Euclides da Cunha 29014 1.28777 1.01441 0.07207 1.00264
Ribeira do Pombal 29015 1.24064 1.02635 0.10568 1.00258
Serrinha 29016 1.70766 1.02406 0.32898 1.00314
Alagoinhas 29017 1.29056 1.02765 0.42799 1.00256
Entre Rios 29018 0.51048 1.02383 0.0628 1.00348
Catu 29019 0.78325 1.01803 0.24268 1.00338
Santo Anténio de Jesus 29020 2.17399 1.02194 0.96954 1.0027
Salvador 29021 9.95813 1.00243
Boquira 29022 0.68543 1.00371 0.15151 1.00397
Seabra 29023  1.1393 1.01144 0.20056 1.00344
Jequié 29024 2.22399  1.0093 0.74702 1.00285
Livramento do Brumado 29025  0.3355 1.00871 0.09414 1.0039
Guanambi 29026 1.18983 1.00147 0.347 1.00399
Brumado 29027 0.82194 0.99792 0.22215 1.00317
Vitdria da Conquista 29028 2.43006 0.99583 1.04536 1.00296
Itapetinga 29029 0.91298 1.00442 0.34084 1.00265
Valenga 29030 1.05269 0.99391 0.11374 0.99889
IIhéus-Itabuna 29031 5.03378 0.98624 2.04561 1.0026
Porto Seguro 29032 2.72403 0.95473 1.09535 0.9984
Unai 31001 0.55887 1.01744 0.38564 1.00213
Paracatu 31002 0.6065 1.00002 0.6272 1.00258
Januaria 31003 1.00181 1.00445 0.43865 1.00402
Janauba 31004 0.83589 0.99969 0.49209 1.0042
Salinas 31005 0.64092 0.98791 0.37722 1.00445
Pirapora 31006 0.63603 0.99925 0.41911 1.00406
Montes Claros 31007 1.63844 0.99556 2.14425 1.0039
Grdo Mogol 31008 0.20301 1.00952 0.03783 1.00444
Bocailiva 31009 0.25021 0.99121 0.11681 1.00335
Diamantina 31010 0.43354 0.95104 0.52685 1.00362
Capelinha 31011 0.77785 0.95098 0.42532 1.00295
Araguai 31012 0.64446 0.95253 0.25041 1.004
Pedra Azul 31013 0.46377 0.95237 0.19202 1.00365
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Micro codigo Ui Uj Ui (qualificada) Uj (qualificada)
Almenara 31014 0.81699 0.97783 0.30885 1.00337
Tedfilo Otoni 31015 1.03545 0.90695 0.64158 1.00215
Nanuque 31016 0.62954 0.96331 0.24423 0.98025
Ituiutaba 31017 0.33751 1.03736 0.48751 1.00167
Uberlandia 31018 1.62195 1.00804 4.21363 0.99955
Patrocinio 31019 0.47858 1.01465 0.56738 1.00262
Patos de Minas 31020 0.63719 0.95217 1.02547 1.00277
Frutal 31021 0.38342 1.02941 0.46906 1.00235
Uberaba 31022 0.71978 1.01769 2.17622 1.00239
Araxd 31023 0.48081 1.01135 0.83358 1.00269
Trés Marias 31024 0.26071 0.98489 0.38806 1.00449
Curvelo 31025 0.48913 0.97533 0.44656 1.00435
Bom Despacho 31026 0.27386 0.97276 0.57162 1.00392
Sete Lagoas 31027 0.70876 0.96839 0.94226 1.00326
Conceigdo do Mato Dentro 31028 0.33318 0.92297 0.08037 1.00425
Pard de Minas 31029 0.19115 0.9729 0.32245 1.00447
Belo Horizonte 31030 7.86462 0.94592 16.41928 1.00331
Itabira 31031 0.90142 0.9532 1.07224 1.00432
Itaguara 31032 0.15509 0.97102 0.05855 1.00451
Ouro Preto 31033 0.44855 0.97326 1.44304 1.00388
Conselheiro Lafaiete 31034 0.39359 0.96883 0.95922 1.0037
Guanhaes 31035 0.41377 0.81475 0.29988 1.00106
Peganha 31036 0.40411 0.89128 0.11283 0.97027
Governador Valadares 31037 1.33603 0.77198 1.74068 1.00341
Mantena 31038 0.26098 0.78432 0.13057 1.00185
Ipatinga 31039 1.23217 0.86001 2.24134 1.00413
Caratinga 31040 0.74735 0.86067 0.83096 1.00416
Aimorés 31041 0.5873 0.86178 0.39265 1.00449
PiCEi 31042 0.20169 1.00286 0.40016 1.00398
Divinépolis 31043 0.73458 0.98153 1.74384 1.00421
Formiga 31044 0.22723 0.98552 0.68835 1.00384
Campo Belo 31045 0.20658 0.99726 0.36838 1.00431
Oliveira 31046  0.2592 0.98611 0.34539 1.00409
Passos 31047 0.42232 1.00123 0.86687 1.00235
S&o Sebastido do Paraiso 31048 0.46545 1.00049 0.78104 1.0029
Alfenas 31049 0.48337 0.98494 1.28938 1.00394
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Varginha 31050 0.85135 0.98619 1.62468 1.00343
Pogos de Caldas 31051 0.60456 0.961 1.24676 1.00363
Pouso Alegre 31052 0.56708 0.98861 0.93603 1.00364
Santa Rita do Sapucai 31053 0.30754 0.98771 0.51652 1.0042
Sdo Lourengo 31054 0.44791 0.98288 0.66741 1.00312
Andrelandia 31055 0.23209 0.98766 0.17053 1.00358
Itajuba 31056  0.4684 0.98852 1.12956 1.00387
Lavras 31057 0.35022 0.97863 1.26482 1.00339
Sdo Jodo Del Rei 31058 0.33071 0.97402 0.84746 0.99245
Barbacena 31059 0.40008 0.97197 0.94835 1.0034
Ponte Nova 31060 0.74652 0.95683 0.64721 1.00408
Manhuagu 31061 0.67933  0.9488 0.53905 1.00427
Vigosa 31062 0.69656 0.96008 2.41841 1.00198
Muriaé 31063 0.58792 0.98343 0.88389 1.00326
Uba 31064 0.44455 0.98375 0.70179 1.00343
Juiz de Fora 31065 1.29371 0.97778 4.77123 1.0022
Cataguases 31066 0.5205 0.99028 0.94517 1.00271
Barra de Sdo Francisco 32001  0.2913 0.88703 0.15264 1.0033
Nova Venécia 32002 0.32081 0.94144 0.19637 1.00352
Colatina 32003 0.51628 0.92865 0.77747 1.00366
Montanha 32004 0.18147 0.98042 0.11654 1.0028
Sdo Mateus 32005 0.54329 0.97366 0.39996 1.0035
Linhares 32006 0.62229 0.96814 0.69687 1.00362
Afonso Claudio 32007 0.30638 0.97259 0.24818 1.00433
Santa Teresa 32008 0.23123 0.9465 0.35358 1.00394
Vitdria 32009 2.89851 0.94821 5.26983 1.00304
Guarapari 32010 0.43524 0.96508 0.60026 1.00341
Alegre 32011 0.49417 0.97629 0.4486 1.00357
Cachoeiro de Itapemirim 32012 0.57902 0.98807 0.81272 1.00286
Itapemirim 32013 0.143  0.98587 0.10589 1.00293
Itaperuna 33001 0.38629 0.99591 0.66227 1.00104
Santo Antonio de Padua 33002 0.21019 0.99825 0.20711 1.00159
Campos dos Goytacazes 33003 0.6512 0.98829 1.36926 0.99201
Macaé 33004 0.57115 0.99683 0.95712 1.00133
Trés Rios 33005 0.31243 0.99931 0.42711 1.00195
Cantagalo-Cordeiro 33006  0.1503 0.98961 0.13049 1.00273
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Nova Friburgo 33007 0.34546 0.97225 0.63819 1.002
Santa Maria Madalena 33008 0.09421  1.0005 0.05082 1.00136
Bacia de Sdo Jodo 33009 0.2905 0.99157 0.44111 1.00158
Lagos 33010 0.94915 0.97725 1.37444 1.00127
Vale do Paraiba Fluminense 33011  1.23564 0.97193 3.06199 1.00177
Barra do Pirai 33012 0.38713 0.98901 0.77428 1.00236
Baia da llha Grande 33013 0.54862 0.97894 0.67689 1.00221
Vassouras 33014 0.40019 0.98908 0.68757 1.00162
Serrana 33015 0.97219 0.96826 2.45165 1.00161
Macacu-Caceribu 33016 0.22048 0.98349 0.1948 1.00197
Itaguai 33017 0.33157 0.98212 0.36891 1.00181
Rio de Janeiro 33018 15.10601 0.96133 29.489 0.99994
Jales 35001 0.43745 0.97591 1.25298 1.00299
Fernandépolis 35002  0.24004 0.99032 0.88818 0.99984
Votuporanga 35003 0.29245 0.99166 0.80806 1.00264
Sdo José do Rio Preto 35004 1.23546 0.99671 3.19558 1.0015
Catanduva 35005 0.42717 1.01417 0.87295 1.00369
Auriflama 35006 0.13678 1.00012 0.23567 0.98814
Nhandeara 35007 0.15077 1.02113 0.22913 1.00332
Novo Horizonte 35008 0.19244 1.00468 0.26201 1.00414
Barretos 35009 0.3031 0.97733 0.66713 1.00368
Sdo Joaquim da Barra 35010 0.43549 1.02558 0.50762 1.00075
Ituverava 35011 0.30121 1.02139 0.49994 1.00056
Franca 35012 0.56349 1.00106 1.4816 0.98217
Jaboticabal 35013  0.72808 0.99526 1.3465 1.00327
Ribeirdo Preto 35014 1.78606 1.00124 4.43976 1.00306
Batatais 35015 0.18088 1.00229 0.3723 1.00338
Andradina 35016 0.45568 0.94759 1.4416 1.00315
Aragatuba 35017 0.47294 0.94702 1.19531 1.00114
Birigui 35018 0.45083 0.98304 1.13654 1.00324
Lins 35019 0.35653 0.96713 0.98049 1.00319
Bauru 35020 1.01148 0.96535 2.96511 1.00352
Jau 35021  0.52924 0.99394 0.96801 1.00374
Avaré 35022  0.44324 0.91496 0.47876 1.00432
Botucatu 35023 0.43607 0.97924 1.24385 1.00376
Araraquara 35024 0.80728 0.99743 2.05006 1.00385
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Sdo Carlos 35025 0.69293 0.97841 2.54658 1.00363
Rio Claro 35026 0.43903  0.99923 1.11524 1.00365
Limeira 35027 0.87499  0.99639 1.4062 1.00341
Piracicaba 35028 0.91768 0.97937 2.44443 1.00066
Pirassununga 35029 0.43695 1.00743 0.96388 1.00306
Sdo Jodo da Boa Vista 35030 0.64072  0.98549 1.39718 1.00356
Moji-Mirim 35031 0.51574  0.98237 0.7891 1.00384
Campinas 35032 4.13945 0.97542 8.99612 1.0025
Amparo 35033 0.24929 0.96754 0.34329 1.0042
Dracena 35034 0.24382  0.96785 0.66426 1.00285
Adamantina 35035 0.35663 0.97452 1.09847 0.99269
Presidente Prudente 35036 1.15011 0.93735 3.15635 1.00329
Tupa 35037 0.26993  0.91406 0.58696 1.00323
Marilia 35038 0.73096 0.94181 2.62097 1.00353
Assis 35039 0.5614  0.96047 1.84332 1.00344
Ourinhos 35040 0.63945 0.95804 1.23434 1.00377
Itapeva 35041 0.66019 0.96367 0.56035 1.00428
Itapetininga 35042 0.36271  0.96668 0.42568 1.00449
Tatui 35043 0.42875 0.97399 0.4157 1.00417
Capédo Bonito 35044 0.48328 0.95942 0.28188 1.00409
Piedade 35045 0.44689 0.95196 0.25527 1.00425
Sorocaba 35046 2.06838 0.96738 2.70557 1.00384
Jundiaf 35047 1.18328 0.99022 1.72163 1.00398
Braganga Paulista 35048 0.83086 0.96957 1.38782 1.00331
Campos do Jorddo 35049 0.23284 0.97334 0.28279 1.00422
Sdo José dos Campos 35050 23095 0.97314 5.02157 1.00358
Guaratingueta 35051 0.78437  0.97999 1.58643 1.00335
Bananal 35052 0.14068 0.99573 0.11077 1.00355
Paraibuna/Paraitinga 35053 0.21235 0.98468 0.21371 1.0042
Caraguatatuba 35054 0.75837 0.97313 0.80711 1.00402
Registro 35055 0.67383  0.94729 0.51866 1.00349
Itanhaém 35056 0.60153  0.96219 0.45198 0.9997
Osasco 35057 3.93528 0.98053 3.31352 1.00388
Franco da Rocha 35058 0.76673  0.97956 0.55298 1.00425
Guarulhos 35059 3.10037 0.96542 2.5081 1.00412
Itapecerica da Serra 35060 1.96185 0.98047 1.52652 1.00421
S&o Paulo 35061 38.39864 0.94101 50.13902 1.00317
Moji das Cruzes 35062 2.26402  0.96529 2.0375 1.00405
Santos 35063 3.21832 0.97556 4.18795 1.00364
Paranavai 41001 0.67163  0.88563 1.06243 1.0042
Umuarama 41002 0.70855 0.89392 1.5155 1.00352
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Cianorte 41003 0.32504 0.89616 0.74347 1.00403
Goioeré 41004 0.50552 0.87667 0.60881 1.00399
Campo Mourdo 41005 0.71532  0.91306 1.25076 1.00379
Astorga 41006  0.40453 0.91214 0.61706 1.00429
Porecatu 41007 0.2423  0.92186 0.3433 1.00463
Florai 41008 0.10638  0.91886 0.13651 1.00353
Maringa 41009 1.22451  0.88659 4.37704 1.00378
Apucarana 41010 0.51115 0.9223 1.12907 1.00091
Londrina 41011 1.48486  0.88096 5.46218 1.00376
Faxinal 41012 0.1917  0.92569 0.17397 1.00381
Ivaipora 41013  0.56456  0.92608 0.45726 1.00407
Assai 41014 0.2566  0.84371 0.347 1.00436
Cornélio Procépio 41015 0.56756 0.9095 1.16454 1.00413
Jacarezinho 41016  0.35849  0.95262 0.61532 1.00446
Ibaiti 41017 0.29165 0.93869 0.26022 1.004
Wesceslau Braz 41018 0.27818  0.94019 0.23522 1.00409
Telémaco Borba 41019  0.44397  0.95059 0.33895 1.00325
Jaguariaiva 41020 0.31421  0.96587 0.32503 1.0032
Ponta Grossa 41021 0.78573  0.94886 1.90004 0.9992
Toledo 41022  1.01728  0.81205 2.15352 1.00294
Cascavel 41023 1.40001 0.8777 2.5564 1.00114
Foz do Iguagu 41024  1.49793 0.714 2.15747 1.00296
Capanema 41025 0.34636  0.91228 0.27282 0.99517
Francisco Beltréo 41026  0.73173  0.92966 0.95581 1.00227
Pato Branco 41027 0.58376  0.94965 0.77513 0.9967
Pitanga 41028 0.39834  0.94368 0.18311 1.00381
Guarapuava 41029 1.30937 0.92528 1.30294 1.00298
Palmas 41030 0.4549  0.96519 0.47718 1.00031
Prudentdpolis 41031 0.27832  0.94501 0.24523 1.00293
Irati 41032  0.23721  0.95068 0.30903 1.00255
Unido da Vitéria 41033  0.41132 0.9687 0.42879 0.97756
Sdo Mateus do Sul 41034  0.14332  0.95968 0.11314 0.99901
Cerro Azul 41035 0.10036  0.95288 0.01252 1.00332
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Lapa 41036 0.11632  0.93555 0.10862 1.00235
Curitiba 41037 4.95052 0.92186 11.85812 1.00249
Paranagua 41038 0.55196 0.93528 0.67575 1.00346
Rio Negro 41039 0.21115 0.95637 0.21724 1.0024
Sdo Miguel d'Oeste 42001 0.57389 0.93724 0.66832 1.00254
Chapecé 42002 1.0434  0.97386 1.69171 1.00228
Xanxeré 42003 0.44396 0.98087 0.50895 1.00294
Joagaba 42004 0.90703 0.96942 1.22343 1.00295
Concoérdia 42005 0.38764 0.98253 0.69575 1.00274
Canoinhas 42006 0.55093 0.97416 0.85103 0.99978
Sdo Bento do Sul 42007 0.32198 0.94663 0.35696 1.00303
Joinville 42008 1.24806 0.94891 2.74092 1.00322
Curitibanos 42009 0.46785 0.97941 0.42955 1.00275
Campos de Lages 42010 0.62387 0.96964 1.07173 1.00233
Rio do Sul 42011 0.32333  0.97475 0.56327 1.00345
Blumenau 42012 0.87363 0.96357 2.1158 1.00307
Itajai 42013 1.12076  0.95778 2.36822 1.00314
Ituporanga 42014 0.11445 0.98409 0.15492 1.00393
Tijucas 42015 0.11457 0.97556 0.16291 1.00354
Florianépolis 42016 1.69526 0.94763 5.68534 1.00093
Tabuleiro 42017 0.06237 0.94784 0.03007 1.00243
Tubardo 42018 0.51135 0.93168 0.98374 1.00208
Criciima 42019 0.45021 0.88967 0.88747 1.00286
Ararangua 42020 0.34161 0.94083 0.37803 1.00273
Santa Rosa 43001 0.73225 0.98219 1.10543 1.00283
Trés Passos 43002 0.79735 0.96173 1.02033 1.00281
Frederico Westphalen 43003 0.91983 0.986 1.09367 1.00274
Erechim 43004 0.57195 0.98914 1.02714 1.00286
Sananduva 43005 0.23958 1.00279 0.32383 1.00338
Cerro Largo 43006 0.37526 0.96557 0.41285 1.00286
Santo Angelo 43007 1.11708 0.99193 1.88838 1.00231
ljui 43008 0.8846 0.99301 1.87372 1.0025
Carazinho 43009 0.75856 0.99536 0.91361 1.00307
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Passo Fundo 43010 0.93664 0.99539 2.53165 1.00281
Cruz Alta 43011 0.82451 0.99585 1.65351 1.00222
N&o-Me-Toque 43012 0.21736  1.00907 0.38086 1.00319
Soledade 43013 0.34018 0.99263 0.20946 1.00331
Guaporé 43014 0.3249  0.99319 0.41571 1.00291
Vacaria 43015 0.5513  0.99462 0.72212 1.00313
Caxias do Sul 43016 1.7872  0.97874 2.48037 1.00256
Santiago 43017 0.60096 0.99934 0.88013 1.00149
Santa Maria 43018 1.56234 0.98344 5.61849 0.99854
Restinga Seca 43019 0.27439 0.99979 0.30518 1.00183
Santa Cruz do Sul 43020 0.77676  0.97669 1.28395 1.00223
Lajeado-Estrela 43021 0.67297 0.98333 0.86486 1.00234
Cachoeira do Sul 43022 0.61467 0.99449 0.80511 1.00198
Montenegro 43023 0.5271 0.9787 0.53207 1.00235
Gramado-Canela 43024 0.92189 0.97847 0.81897 1.00209
Sdo Jerénimo 43025 0.4416  0.99102 0.28103 1.00116
Porto Alegre 43026 7.36531 0.96503 14.44856 1.00027
Osorio 43027 0.96179 0.98683 1.0636 1.00198
Camaqua 43028 0.41056 0.98763 0.28707 1.00158
Campanha Ocidental 43029 1.47489 0.96216 1.84815 1.00193
Campanha Central 43030 0.83605 0.87371 0.98481 1.00159
Campanha Meridional 43031 0.61823 0.9692 0.99564 1.0015
Serras de Sudeste 43032 0.52569 0.98994 0.46197 1.00171
Pelotas 43033 1.07865 0.96949 3.03086 0.9977
Jaguardo 43034 0.27622 0.92235 0.30084 1.00097
Litoral Lagunar 43035 0.6296  0.91953 1.53866 1.00151
Baixo Pantanal 50001 0.51157 0.94256 0.68187 0.98556
Aquidauana 50002 0.4092  0.94003 0.21765 1.00205
Alto Taquari 50003 0.53321 0.98477 0.65954 1.00141
Campo Grande 50004 2.04749 0.93921 4.07141 0.99986
Cassilandia 50005 0.23881 1.00221 0.29014 1.00219
Paranaiba 50006 0.21832 0.98833 0.35216 1.00232
Trés Lagoas 50007 0.43609 0.96763 0.76017 1.00312
Nova Andradina 50008 0.28249 0.93492 0.24903 1.0035
Bodoquena 50009 0.51753 0.91885 0.47571 1.00249
Dourados 50010 1.18854 0.90145 1.69583 1.00263
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Iguatemi 50011 0.71139 0.84499 0.55596 1.00282
Aripuana 51001 0.65804 0.98062 0.173 1.0013
Alta Floresta 51002 0.58508 0.98096 0.42674 1.00283
Colider 51003 0.83053 1.01205 0.26992 1.00168
Parecis 51004 0.59069 1.00959 0.43537 1.00091
Arinos 51005 0.35883 1.01259 0.17716 1.00219
Alto Teles Pires 51006 0.87859 1.01433 0.73701 0.99964
Sinop 51007 1.10063 1.00969 0.60851 1.00207
Paranatinga 51008 0.20085 1.02401 0.05586 1.00029
Norte Araguaia 51009 0.57219 1.04836 0.16312 1.00038
Canarana 51010 0.45502 1.02742 0.28198 1.00137
Médio Araguaia 51011  0.3741 1.02818 0.35858 1.00016
Alto Guaporé 51012 0.29202 0.96612 0.13587 0.99963
Tangard da Serra 51013 0.70595 1.00961 0.52507 1.00085
Jauru 51014 0.50835 0.95499 0.32913 1.00041
Alto Paraguai 51015 0.1821 1.00586 0.10632 0.99991
Rosario Oeste 51016 0.14004 1.0205 0.06488 1.0011
Cuiaba 51017 2.21238 0.99299 3.59065 0.9982
Alto Pantanal 51018 0.60167 0.98061 0.50997 1.00108
Primavera do Leste 51019 0.42328 1.00668 0.36077 1.0001
Tesouro 51020 0.24329 1.03158 0.12289 0.99885
Rondonépolis 51021 0.91317 0.99872 1.08904 0.98587
Alto Araguaia 51022 0.1479 1.03022 0.12786 0.99912
Sdo Miguel do Araguaia 52001 0.34614 1.03632 0.14009 1.00008
Rio Vermelho 52002 0.4904 1.01502 0.52671 0.99963
Aragargas 52003 0.22857 1.03902 0.13156 0.99901
Porangatu 52004 0.77539 1.02434 0.47803 0.99465
Chapada dos Veadeiros 52005 0.28158 1.03192 0.07495 1.00043
Ceres 52006 0.59995 1.02009 0.51577 1.00005
Anapolis 52007 1.00643 0.98726 1.52736 1.00011
Ipora 52008 0.23574 1.02958 0.17937 0.99922
Anicuns 52009 0.29807 1.01713 0.36188 0.99932
Goiania 52010 4.55255 1.01458 6.29124 0.99598
Vé&o do Parana 52011 0.43351 1.03691 0.11494 1.00054
Entorno de Brasilia 52012 2.24372 1.03526 0.90508 0.99924
Sudoeste de Goids 52013 1.02052 1.03375 1.27533 0.99627
Vale do Rio dos Bois 52014 0.32945 1.03244 0.21209 0.99963
Meia Ponte 52015 0.75834 1.01921 0.86795 1.00038
Pires do Rio 52016 0.18718 1.02283 0.21251 0.99911
Cataldo 52017 0.25331 1.02826 0.40883 1.00104
Quirindpolis 52018 0.23936 1.03169 0.24003 0.99614
Brasilia 53001 8.89253 1.00675 12.45252 0.99576
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